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PREDIKSI PERUBAHAN LEVEL PPKM DI KAWASAN JAKARTA
MENGGUNAKAN METODE LSTM

Chendra Dewangga

ABSTRAK

Pemberlakuan pembatasan kegiatan masyarakat (PPKM) merupakan sebuah
langkah dari pemerintah dalam melakukan pencegahan penyebaran Covid-19.
PPKM juga dibagi menjadi empat level yang memiliki kriteria masing-masing dan
level tersebut akan menentukan pembatasan yang akan diberlakukan di masyarakat.
Melalui website yang dapat melakukan prediksi level PPKM melalui perhitungan
prediksi meninggal dan positif harian, maka website ini dapat membantu pemerin-
tah dalam melakukan perencanaan pengubahan level PPKM di kawasan Jakarta.
Sistem prediksi menggunakan metode Long short-term memory (LSTM) yang
mengamati dua buah data melalui pendekatan multivariate agar prediksi dapat di-
lakukan secara cepat dan hasil model yang didapat diterapkan melalui Node.JS se-
bagai backend dari website. Dari hasil penelitian yang dilakukan, didapatkan kes-
impulan bawha sistem prediksi belum berhasil dalam melakukan prediksi terhadap
kasus positif harian dan kasus meninggal akibat Covid-19 melalui pendekatan mul-
tivariate. Hasil prediksi yang setelah melakukan perbandingan nilai prediksi selama
empat minggu mendapatkan prediksi yang jauh dari nilai akutal. Nilai prediksi dan
nilai aktual yang cukup jauh ini menyebabkan perhitungan yang dilakukan untuk
melakukan prediksi level PPKM menjadi tidak akurat. Hal ini dapat terjadi karena
arsitektur yang digunakan masih sederhana dan tuning hyperparameter yang belum
sempurna karena tidak ada aturan pasti dalam konfigurasinya. Selain itu dengan
pengamatan terhadap dua variabel secara bersamaan juga dapat mempengaruhi ni-
lai keluaran. Berdasarkan skor hasil pengujian yang didapat melalui perhitungan
menggunakan Mean Absolute Percentage Error (MAPE) dan root-mean-square er-
ror (RMSE). Hasil skor yang didapatkan dari perhitungan RMSE pada prediksi
kasus meninggal adalah sebesar 22.67 dan prediksi kasus positif harian sebesar
27.14 sedangkan hasil skor yang didapatkan dari perhitungan MAPE pada prediksi
kasus meninggal adalah sebesar 0.16% dan prediksi kasus positif harian sebesar
53.11%.

Kata kunci: Covid-19, Machine Learning, prediksi, PPKM, LSTM
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Prediction of Changes in PPKM Levels in the Jakarta Area Using the LSTM
Method

Chendra Dewangga

ABSTRACT

The implementation of restrictions on community activities (PPKM) is a step from
the government in preventing the spread of Covid-19. PPKM is also divided into
four levels that have their own criteria and these levels will determine the restrictions
that will be implemented on the community. Through a website that can predict
PPKM levels through daily positive and death predictions, this website can assist
the government in planning to change PPKM levels in the Jakarta area. The pre-
diction system uses the Long short-term memory (LSTM) method which observes
two pieces of data through a multivariate approach so that predictions can be made
quickly and the model results obtained are applied through Node.JS as the back-
end of the website. From the results of the research conducted, it was concluded
that the prediction system had not been successful in predicting daily positive cases
and cases of death due to Covid-19 through a multivariate approach. Prediction re-
sults after comparing the predicted values for four weeks get predictions that are far
from the actual value. The predicted value and the actual value are quite far apart,
causing the calculations made to predict the PPKM level to be inaccurate. This can
happen because the architecture used is still simple and the hyperparameter tuning
is not perfect because there are no definite rules in its configuration. In addition,
observing two variables simultaneously can also affect the output value. Based on
the test scores obtained through calculations using Mean Absolute Percentage Error
(MAPE) and root-mean-square error (RMSE). The score obtained from the RMSE
calculation on the death case prediction is 22.67 and the daily positive case pre-
diction is 27.14, while the score obtained from the MAPE calculation on the death
case prediction is 0.16% and the daily positive case prediction is 53.11%.

Keywords: Covid-19, Machine Learning, prediction, PPKM, LSTM
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