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ABSTRAK

Nama : Novita Belinda Wunarso

NIM : 12110310025

Perkembangan teknologi memungkinkan manusia untuk berinteraksi dengan

perangkat elektronik seperti asisten virtual pada ponsel pintar atau komputer. Hal

tersebut mendorong berkembangnya pengenalan emosi otomatis agar komputer da-

pat memahami emosi manusia dan memberikan umpan balik yang sesuai. Penge-

nalan emosi melalui suara merupakan bidang yang telah banyak diteliti namun ma-

sih terdapat perselisihan mengenai fitur suara yang dapat mengidentifikasi emosi

tertentu dan sebagian besar penelitian memiliki latar belakang budaya dan bahasa

non-Indonesia. Oleh karena itu, perlu penelitian lebih lanjut dengan menggunakan

budaya dan bahasa Indonesia.

Fitur yang diekstraksi dari suara adalah amplitudo, jumlah sampel, dan koe-

fisien aproksimasi wavelet Daubechies db1 sampai db4. Dengan linear mixed effect

models dan fitur jumlah sampel, ditemukan bahwa terdapat perbedaan signifikan

antara durasi bicara orang yang emosional dan non-emosional. Fitur ini kemudian

digunakan sebagai masukan pada neural network dan SVM untuk mengklasifikasi-

kan orang yang emosional dan non-emosional. SVM memperoleh akurasi rata-rata

hasil stratified 10-fold cross validation lebih tinggi daripada neural network yaitu

sebesar 76.84%.

Kata kunci : klasifikasi emosi, linear mixed effect models, neural network, SVM
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ABSTRACT

Name : Novita Belinda Wunarso

NIM : 12110310025

As a result of technological development, human can interact with electronic

devices such as a virtual assistant on smartphones or computers. This interaction

encourages growth in automatic emotion recognition field to enable computer to

understand human emotion and give some appropriate feedbacks. Speech emotion

recognition has been receiving much attention as a research topic but there are still

some disputes about which vocal features that can identify certain emotion and most

of the research occupies different cultural background and does not use Bahasa

Indonesia. Hence, further research using Bahasa Indonesia and Indonesian culture

is necessary.

Amplitude, length of signal, and approximation coefficients from Daubechies

wavelet db1 until db4 are the extracted features from our voice data. We build a set

of linear mixed effect models with the length of signal as feature and find that there

is a significant difference between people’s speech duration when they are emo-

tional and non-emotional. Afterwards, we use this feature as an input for neural

network and SVM to classify people who are emotional and non-emotional. SVM

shows better result from stratified 10-fold cross validation than neural network and

obtains 76.84% accuracy.

Keyword : emotion classification, linear mixed effect models, neural network, SVM
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