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ABSTRAK

Nama : Elvyna Tunggawan

NIM : 12110310024

Amerika Serikat merupakan salah satu negara yang paling berpengaruh di

dunia. Kebijakan yang diambil ditentukan oleh pemerintah dan bergantung pa-

da sudut pandang presidennya. Oleh karena itu, penting untuk mengetahui siapa

yang berpeluang menjadi Presiden Amerika Serikat berikutnya. Penelitian sebe-

lumnya telah melakukan prediksi hasil Pemilihan Presiden Amerika Serikat 2008

dan 2012 berdasarkan data Twitter menggunakan metode preprocessing data yang

relatif kompleks. Pada penelitian ini, penulis memanfaatkan data Twitter yang me-

lalui tahap preprocessing lebih sederhana untuk memprediksi hasil polling kandidat

Presiden Amerika Serikat 2016.

Prediksi dilakukan dengan menggunakan model Naive Bayesian dan dilatih

dengan 33.708 tweet yang sudah melalui tahap preprocessing sederhana serta dibe-

ri label secara manual. Metode preprocessing dilakukan sesederhana mungkin agar

tidak mengubah makna tweet. Model berhasil mencapai akurasi sebesar 95,8% dan

memprediksi Bernie Sanders serta Ted Cruz sebagai kandidat Partai Demokrat dan

Republik yang unggul. Namun, model hanya memiliki akurasi 26,7% ketika diban-

dingkan dengan RealClearPolitics.com.

Kata kunci: analisis sentimen, text mining, Twitter, Naive Bayes
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ABSTRACT

Name : Elvyna Tunggawan

Student Number : 12110310024

United States is one of the most influential countries in the world. U.S. poli-

cies are set by the government and are dependent on the President’s point of view.

Hence, it is important to know which candidate is most likely to be the next U.S.

President. Previous researches have predicted the outcomes of U.S. Presidential

Election in 2008 and 2012 based on Twitter. Most of the researches used complex

data preprocessing methods to filter the tweets. Therefore, this research is focused

on predicting 2016 U.S. Presidential Election poll results for all candidates based

on Twitter data using relatively simpler data preprocessing method.

We build a Naive Bayesian model for each candidate using 33,708 manually

labeled tweets. The tweets have passed a simple preprocessing stage, which does

not alter their meanings. The model achieves 95,8% accuracy and predicts Bernie

Sanders and Ted Cruz as the nominees of Democratic and Republican Party respec-

tively. However, the prediction only achieves 26.7% accuracy when it is compared

to RealClearPolitics.com.

Keywords: sentiment analysis, text mining, Naive Bayes, Twitter
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