BAB III
PELAKSANAAN
KERJA MAGANG

3.1 Kedudukan dan Koordinasi

Pada pelaksanaan kegiatan kerja magang ini memasuki posisi sebagai
data visualisasi dan analis di dalam divisi AVC ( automatic vehicle
classificasion), serta melakukan koordinasi dengan mentor yaitu pak ilham winar

yang menjabat sebagai Ast. Manager. Proses koordinasi dengan mentor di lakukan
setiap hari secara tatap muka di IotLab Jasamarga. Selama proses kerja magang
dilakukan, pengerjaan dilakukan secara individu tanpa membentuk tim, dan
dipantau langsung oleh pak ilham winar selaku mentor di divisi AVC

(AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) tersebut.

3.1.1 Jobdesk

Pada program kerja magang yang di lakukan pada lotLab
Jasamarga sebagai data visualisasi, ada beberapa tugas dan tanggung
jawab yang di berikan dalam menjalankan program magang di lotLab
Jasamarga tersebut yaitu pertama harus melakukan gathering data
yang bersifat manual dari database development implementasi yang

berupa data gambar.
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Kemudian melakukan data preprosesing yang bersifat manual
dan automatis( using python script ) yang akan berupa hasil excel file
yang berisikan dari perbandingan jurnal transaksi GTO(gerbang tol
otomatis) dan jurnal transaksi yang di peroleh dari Al(Artificial
Intelligence) AVC (AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) .
Selanjutnya bila data prosesing selesai akan di lakukannya data
visualisasi menggunakan tableau untuk membuat visualisasi berupa
grafik dan chart sebagai pelaporan yang akan di berikan ke bapak
ITham winar selaku PIC dalam team AVC (AUTOMATIC VEHICLE

CLASSIFICATION).
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3.2 Uraian Pekerjaan Magang

Pada saat melakukan kegiatan pekerjaan magang terdapat pekerjaan
yang di lakukan. Berikut adalah merupakan uraian dari pekerjaan yang
di lakukan selama program magang di lotlab Jasamarga berlangsung.
Pada kegiatan pekerjaan yang di lakukan di tempat magang merupakan
semua arahan dari mentor yang mengawasi seluruh kegiatan magang
yang di lakukan. Dalam melakukan pekerjaan magang ada beberapa
serangkaian pekerjaan yang di lakukan, kegiatan tersebut di lakukan
untuk membantu kelancaran dalam melakukan kegiatan magang tersebut.
Beberapa tahapan dalam pengerjaan kegiatan magang tersebut akan di

jelaskan di dalam sub dari sub bab sebagai berikut.

3.2.1 Pengambilan Data

Sebelum pengerjaan pembuatan visualisasi data pertama-
tama akan melakukan proses penggambilan data terlebih dahulu
yang berguna sebagai penopang bahan dari tahapan kegiatan
pekerjaan ini yang berupa sebuah foto kendaraan yang sudah
memilik tag golongan dari kenderaan tersebut menggunakan
mobaxterm. Kegiatan pengambilan data ini di lakukan pada seluruh
minggu pada kegiatan kerja magang ini, pada minggu pertama
dalam kegiatan magang ini proses pengambilan data di lakukan

untuk tanggal 14 dan 15 april .
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pada minggu kedua dalam kegiatan magang ini proses
pengambilan data di lakukan untuk tanggal 16,17,18, dan 19 april
,pada minggu ketiga dalam kegiatan magang ini proses pengambilan
data di lakukan untuk tanggal 29 april dan 3 mei, pada minggu
keempat dalam kegiatan magang ini proses pengambilan data di
lakukan untuk tanggal 4 dan 5 mei, pada minggu kelima dalam
kegiatan magang ini proses pengambilan data di lakukan untuk
tanggal 11 dan 12 mei, pada minggu keenam dalam kegiatan
magang ini proses pengambilan data di lakukan untuk tanggal 14
mei, pada minggu ketujuh dalam kegiatan magang ini proses
pengambilan data di lakukan untuk tanggal 15 mei. Tujuan
pengambilan data pada ke tujuh minggu tersebut untuk menopang
proses kegiatan magang lainnya selama tujuh minggu kegiatan

magang ini berlangsung.
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Mobaxterm merupakan sebuah software untuk komputasi
dengan jarak jauh dalam satu aplikasi. Mobaxterm menyediakan fungsi
yang dapat di sesuaikan untuk administrator programmer,webmaster,
IT straff dalam menyediakan semua alat jaringan jarak jauh seperti
SSH,X11,RDP,VNC,FTP,MOSH) dan perintah unix

(back,is,cat,sed,grep,awk,rsync). [2]

[ Follow terminal folder

Gambar 3.1 MobaXterm

Pada gambar 3.1 menampilan sebuah Ul dari mobaxterm itu
sendiri yang dimana nanti akan mencari directory di dalam mobaxterm
yang telah terkonek oleh json yang menjadi mini komputer dalam
device AVC(automatic vehicle classification) yang di gunakan juga
sebagai monitoring apakah telah terjadi error atau semacamnya. Dan
juga pengambilan foto atau gambar kendaraan dapat di lakukan dari

jarak jauh tidak perlu lagi kelapangan.
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3.2.2

Pengolahan Data

Dalam fase ini setelah data di ambil dari mobaxterm
yang berupa gambar- gambar yang tertangkap sensor oleh lidar
di gerbang tol lalu akan di bersihkan data-data yang kembar (
redundancy) untuk di hapus secara manual atau juga bisa di
cleansing dan di kelempokan secara automatis menggunakan
script python yang telah di sediakan oleh mentor pada saat

kegiatan pengerjaan kerja magang.

Kegiatan pembersihan data ini di lakukan pada setiap
minggunya demi mendapatkan sumber data yang bersih dan
bagus untuk di kelolah dalam tahap selanjutnya. pada minggu
pertama dalam kegiatan magang ini proses pembersihan data di
lakukan untuk tanggal 14 dan 15 april , pada minggu kedua
dalam kegiatan magang ini proses pembersihan data di lakukan
untuk tanggal 16,17,18, dan 19 april , pada minggu ketiga dalam
kegiatan magang ini proses pembersihan data di lakukan untuk

tanggal 29 april , 3 dan 4 mei.
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pada minggu keempat dalam kegiatan magang ini
proses pemberisihan data di lakukan untuk tanggal 5 mei, pada
minggu kelima dalam kegiatan magang ini proses pembersihan
data di lakukan untuk tanggal 11 dan 12 mei, pada minggu
keenam dalam kegiatan magang ini proses pembersihan data di
lakukan untuk tanggal 14 mei, pada minggu ketujuh dalam
kegiatan magang ini proses pembersihan data di lakukan untuk
tanggal 15 mei. Contoh dari code pyhton proses cleansing dan

pengelompokan sebagai berikut:
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UDIT.py
AUDIT.py

t Empty, Queue

gging. INFO)

AUDIT.py
AUDIT.py

Gambar 3.2 Code Phyton 1

Pada gambar 3.2 phyton yang terdapat di atas
menjelaskan untuk melakukan pemusahaan untuk file golongan
0 yang akan nanti di saat di run akan meminta untuk memilih
golongan kendaraan yang akan di mulai untuk di periksa
contoh di atas itu untuk meminta mau memulai mengecek
golongan berapa kalau golongan nya sesuai dan juga directory

filenya sesuai akan print 3 foto sesuai golongan tersebut.
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E:\Internsh
O temp

ALDIT.py

dir_test_cam

- imread(fil
mread(file

+name_fil

Gambar 3.3 Phyton code 2
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Pada gambar 3.2 phyton yang terdapat di atas
menjelaskan untuk melakukan pemusahaan untuk file
golongan 1,2,3 yang akan nanti di saat di run akan meminta
untuk memilih golongan kendaraan yang akan di mulai untuk
di periksa contoh di atas itu untuk meminta mau memulai
mengecek golongan berapa kalau golongan nya sesuai dan
juga directory filenya sesuai akan print 3 foto sesuai

golongan tersebut .
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dir_test_cam:

dir_t

dir_test cam:

Gambar 3.4 Phyton 3
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Pada gambar 3.4 phyton yang terdapat di atas
menjelaskan untuk melakukan pemusahaan untuk file
golongan 4, 5 yang akan nanti di saat di 7un akan meminta
untuk memilih golongan kendaraan yang akan di mulai untuk
di periksa contoh di atas itu untuk meminta mau memulai
mengecek golongan berapa kalau golongan nya sesuai dan
juga directory filenya sesuai akan print 3 foto sesuai

golongan tersebut yang berapa di awal foto

1}AUDIT.py
AUDIT.py

"sname_file cam3
ir_test _camz)

dir_test_cam3)

), dir_test_

Gambar 3.5 Code Python
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Kesimpulan code pada gambar 3.5 merupakan
codingan yang di gunakan untuk mengecek apakah A7 AVC
(AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) sudah valid
atau belum untuk penentuan golongannya. Cara kerja dari
codingan nya memiliki sebuah syarat yaitu kita harus
membuat folder result yang dimana hasil semua foto yang di
check akan masuk ke dalam folder result yang berisikan
folder golongan kendaraan 0-5 dan juga folder invalid, folder
invalid ini berisikan foto- foto yang rusak tidak bisa di pakai
karna preprosesing yang dilakukan untuk data visualisasi
juga di gunakan untuk membantu mengumpulkan dataset
dan data traning untuk improvment system Al (Artificial
Intelligence) AVC (AUTOMATIC VEHICLE

CLASSIFICATION) itu sendiri.
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Setelah di lakukan pembersihan tadi selanjutkan
akan di kelolah yang dimana dari data- data foto yang sudah
di kelompokan dan sudah di bersihkan akan di bandingan dari
jurnal transaksi yang di record oleh Al(Artificial Intelligence)
AVC (AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) dengan
jurnal transaksi dari GTO(gerbang tol otomatis) yang
berupakan excel yang dimana hasil akhir dari excel tersebut
merupakan sebuah akurasi Al(Artificial Intelligence) dalam
menggolongkan kendaraan secara sistem dari per shift pada
hari . Contoh dari gambar excel oleh data yang di kelolah

sebagai berikut:

E CIKATAMA LANIN O4MEISHIFT1 & 2 &
Flle' Edit View Insert Format Dats Tools Add-ans

o @ T L . 8 % 000 1H. - 7 « B

Gambar 3.6 Contoh Data Excel
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Gambar 3.6 merupakan data excel di atas
merupaka gambaran dari perbandingan akurasi yang di
lakukan oleh pultol( orang di gto yang menentukan golongan
per transaksi secara manual) dan akurasi yang di lakukan oleh
system  Al(Artificial — Intelligence) AVC (AUTOMATIC
VEHICLE CLASSIFICATION) yang menjadi dasar dalam

pembuatan Data visualisasi.
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3.2.3 Pembuatan Datavisualisasi

Pada tahap pembuatan data visualisasi dalam kegiatan
kerja magang ini di lakukan pada minggu-minggu pada kegiatan
kerja magang yang langsung di berikan tugasnya oleh mentor
pada kegiatan magang ini. Rincian kegiatan mingguan kegiatan
magang ini adalah pada minggu pertama dalam kegiatan
magang ini proses pembuatan data visualisasi data di lakukan
untuk confusion matrix yang telah di sediakan oleh mentor pada
kegiatan kerja magang ini, pada minggu ketiga dalam kegiatan
magang ini proses pembuatan data visualisasi yang di lakukan
untuk tanggal 29 april dan 3 mei 4 mei ,pada minggu kelima
dalam kegiatan magang ini proses pembuatan dafa visualisasi
yang di lakukan untuk tanggal 11 dan 12 mei, pada minggu
keenam dalam kegiatan magang ini proses pembuatan data
visualisasi yang di lakukan untuk tanggal 14 mei, pada minggu
ketujuh dalam kegiatan magang ini proses pembuatan data
visualisasi yang di lakukan untuk tanggal 15 mei. hasil
pembuatan pembuatan hasil kerja magang pada proses ini

sebagai berikut.
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Gambar 3.7 Dashboard

Gambar 3.7 merupakan dashboard di atas menjelaskan
tentang result confusion matrix dari 5 golongan dan yang sudah
di bagi lagi menjadi 3 golongan yang menampilkan data akurasi
dari Al(Artificial Intelligence) saat menentukan golongan

kendaraan tersebut.
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Prediksi VS Aktual

Antara AVC dan GTO @ IASAMARGA
Prediksi Didapatkan Dari Hasil Teknologi A/

dan GTO di dapatkan dari hasil laporan PLT

2. Prediksi Salah, GTO Benar.
GTO gol 1 dan AVE gol 2. Pukul 9:01:30

3. PrediksiBenar, GTO Salah. GTO gol 3 dan 4. Prediksi dan GTO Salah. GTO gol 2
AVC gol 4.Pukul 10:14:02 dan AVC gol 1.Rukul 16:22:35

Head To Head GTO VS AVC Prediksi VS Aktual Antara AVC dan GTO +

Gambar 3.8 Dashboard

Gambar 3.8 merupakan dashboard, dashboard ini
menjelasakan contoh dari perbandingangolongan kendaraan
yang di prediksi antara Al (Artificial Intelligence) AVC
(AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) dan prediksi yang

di lakukan manual oleh pihak GTO(Gerbang tol otomatis).
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Gambar 3.9 Dashboard 29 shift 1

Gambar 3.9 merupakan dashboard 29 shift 1. Pada
dashboard di atas menjelaskan sebuah transaksi pada tol yang di
golongkan dari 4 jenis pembayaran e-money yang berbeda yang
di akhiri dengan presentare bar chart profit dari ke empat jenis
e-money pada tanggal 29april 2021 pada shift 1 di gardu

cikampek utama.
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Gambar 3.10 Dashboard 29 shift 2

Gambar 3.10 merupakan dashboard 29 shift 2. Pada
dashboard di atas menjelaskan sebuah transaksi pada tol yang di
golongkan dari 4 jenis pembayaran e-money yang berbeda yang
di akhiri dengan presentare bar chart profit dari ke empat jenis

e-money pada tanggal 29april 2021 pada shift 2 di gardu

cikampek utama.
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Gambar 3.11Dashboard akurasi 1

Pada gambar 3.11 menjelaskan tentang 2 sheet yaitu
sheet pertama menjelaskan tentang banyaknya total data yang
benar di prediksi oleh Al (Artificial Intelligence) AVC
(AUTOMATIC VEHICLE CLASSIFICATION) yang di bagi per

golongan yang dapat di lihat di bar chart pada gambardi atas, lalu

yang kedua menjelaskan data.
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Gambar 3.12 Dashboard 11 Mei Shift 1
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Pada gambar 3.12 menjelaskan pada hasil Al (Artificial
Intelligence)  AVC  (automatic  vehicle  classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan berisi
chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar chart
golongan yang benar di prediksi dan juga summary total akurasi

Al(Artificial  Intelligence) dalam memprediksi golongan

kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.13 Dashboard 11 Mei Shift 2

Pada gambar 3.13 menjelaskan pada hasil Al (Artificial
Intelligence)  AVC  (automatic  vehicle  classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan berisi
chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar chart
golongan yang benar di prediksi dan juga summary total akurasi
Al(Artificial  Intelligence) dalam memprediksi golongan

kendaraan dengan benar.
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AKURASI AVC
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Gambar 3.14 Dashboard 11 Mei Shift 3
Pada gambar 3.14 menjelaskan pada hasil Al (Artificial
Intelligence)  AVC  (automatic  vehicle  classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan berisi
chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar chart
golongan yang benar di prediksi dan juga summary total akurasi
Al (Artificial Intelligence) dalam memprediksi golongan

kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.15 Dashboard 12 Mei Shift 1
Pada gambar 3.15 menjelaskan pada hasil Al(Artificial
Intelligence)  AVC  (automatic  vehicle  classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan berisi
chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar A/
golongan yang benar di prediksi dan juga summary total akurasi
Al(Artificial  Intelligence) dalam memprediksi golongan

kendaraan dengan benar.
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AKURASI AVC
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Gambar 3.16 Dashboard 12 Mei Shift 2

Pada gambar 3.16 menjelaskan pada hasil A7 (Artificial
Intelligence)  AVC  (automatic  vehicle  classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan berisi
chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar chart
golongan yang benar di prediksi dan juga summary total akurasi
Al(Artificial ~ Intelligence) dalam memprediksi golongan

kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.17 Dashboard 12 Mei Shift 3

Pada gambar 3.17 menjelaskan pada hasil A7 (Artificial
Intelligence) AVC  (automatic  vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.18 dashboard 14 mei shift 1

Pada gambar 3.18 menjelaskan pada hasil

Al

(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)

memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan

berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar

chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total

akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.19 dashboard 14 mei shift 2

Pada gambar 3.19 menjelaskan pada hasil Af
(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.20 dashboard 14 mei shift 3

Pada gambar 3.20 menjelaskan pada hasil A7
(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.21 dashboard 15 mei shift 1
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Pada gambar 3.21 menjelaskan pada hasil AJ
(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.22 dashboard 15 mei shift 2

Pada gambar 3.22 menjelaskan pada hasil AJ
(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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Gambar 3.23 dashboard 15 mei shift 3

Pada gambar 3.23 menjelaskan pada hasil A7
(Artificial Intelligence) AVC (automatic vehicle classification)
memprediksi golongan kendaraanya yang bisa di jelaskan
berisi chart hasil salah prediksi dan perbandingan dengan bar
chart golongan yang benar di prediksi dan juga summary total
akurasi  Al(Artificial  Intelligence) dalam  memprediksi

golongan kendaraan dengan benar.
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33 Kendala Yang Dihadapi

Pada proses kerja magang mahasiswa mengalami sebuah kendala
yang ada pada saat melakukan proses kerja magang itu sendiri. Kendala

tersebut merupakan sebagai berikut:

1. Pada saat proses anotasi data dan data prosessing yang di
olah menjadi visualisasi data terjadi kendala yang dimana
rumitnya data untuk di kelolah ke tableau karna banyak data
yang mising dan nu// jadi proses cleansingnya membutuhkan

waktu yang lama

2. Tidak ada expertise yang dapat membantu dan berdiskusi
secara maksimal di saat mengalami problem saat pengolahan

data.
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3.3.1 Solusi Dari Kendala yang dihadapi

Solusi dari kendala yang di hadapi selama

prosespengerjaan magang sebagai berikut:

1.

Solusi dari kendala yang pertama adalah dengan mengecek
ulang jurnal transaksi yang hilang dengan jurnal GTO
sebagai komperasi data yang missing tersebut agar
mengurangi null yang berdampakburuk saat di proses ke

tableau.

Solusi kedua dengan mencari informasi di internet yang
berupa video edukasi, jurnal penelitian dan buku tentang

visualisasi data itu sendiri.
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