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PENERAPAN MODEL DECISION TREE PADA
TITIK TERTINGGI DAN TERENDAH HARGA EMAS

PERIODE JANUARI — APRIL 2017

ABSTRAK

Oleh: Michael Noventius

Untuk mendapatkan suatu pengetahuan pada data dapat dilakukan menggunakan
data mining yang merupakan bagian dari Knowledge Data Discovery (KDD) yang
mana berkaitan dengan ekstraksi dan perhitungan pola-pola dari data yang ditelaah.
Pada trading gold, harga bersifat fluktuatif sehingga setiap harinya akan terbentuk
titik tertinggi (candle high) dan titik terendah (candle low) sehingga dibutuhkan
parameter untuk melakukan profiling high dan low candle yang disebut dengan
oscillators. Dengan mengetahui titik tertinggi dan terendah, traders dapat mengetahui
kapan melakukan action buy dan action sell.

Profile high dan low menghasilkan pohon keputusan dengan menggunakan
metode uppersampling dengan melibatkan semua oscillator yang digunakan dalam
menentukan overbought dan oversold sehingga membantu traders dalam menentukan
action buy dan sell. Model pohon keputusan yang dibuat memiliki hasil presisi
terbaik dengan high 88.77%, low 89.01% dan normal 100% dengan recall terbaik

high 100%, low 100% dan normal 90.26%. Pohon keputusan terbaik ini juga telah
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diujicoba dengan data real di bulan Januari 2017 dengan hasil presisi high 75.86%,

low 91.30% dan normal 99.77% sedangkan hasil recoll high 95.65%, low 100% dan

normal 97.95%. Deng ical value dari masing-masing

oscilator yang decision tree yang
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APPLICATION OF DECISION TREE MODEL ON
HIGHEST AND LOWEST POINT OF GOLD PRICE

JANUARY — APRIL 2017

ABSTRACT

By: Michael Noventius

To obtain a knowledge on the data can be done using data mining which is a part
of Knowledge Data Discovery (KDD) which is related to the extraction and
calculation of the patterns of data reviewed. In gold trading, the price is fluctuating so
that every day it will form the highest point and the lowest point so it takes
parameters to perform profiling high and low candles which are called oscillators. By
knowing the highest and lowest points, traders can know when to do buy action and
sell action.

High and low profiles produce decision trees using upper-sampling method
involving all oscillators used in determining overbought and oversold so as to assist
traders in determining buy and sell actions. The decision tree model made has the best
precision result with high 88.77%, low 89.01% and normal 100% with best recall
high 100%, low 100% and normal 90.26%. This best decision tree has also been
tested with real data in January 2017 with high precision result 75.86%, low 91.30%

and normal 99.77% while recall high 95.65%, low 100% and normal 97.95%. By
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doing this research the critical value of each oscillator to be used in making decision

tree model that describes high and low profile in gold trading.
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