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RANCANG BANGUN SISTEM PENDUKUNG KEPUTUSAN
PEMILIHAN PEMINATAN MENGGUNAKAN ALGORITMA
NAITVE BAYES CLASSIFIER
(STUDI KASUS: PRODI INFORMATIKA UMN)

ABSTRAK

Mahasiswa pada umumnya memiliki kesulitan dalam menentukan
peminatan yang merupakan konsentrasi bidang yang disesuaikan dengan minat dan
nilai akademik karena keterbatasan informasi dan kurangnya rasa percaya diri.
Sistem pendukung keputusan dapat digunakan oleh mahasiswa dalam menentukan
bidang peminatan yang sesuai dengan minat dan kemampuan mahasiswa. Sistem
pendukung keputusan yang bernama Unirecommend ini menerapkan algoritma
Naive Bayes classifier untuk mengklasifikasikan bidang peminatan prodi
informatika UMN berdasarkan pada nilai semester satu sampai dengan empat
dengan kode IF yang diinput oleh mahasiswa. Hasil evaluasi sistem unirecommend
mendapatkan rentang nilai akurasi bekisar 0,30 sampai dengan 0,33, kemudian nilai
recall berkisar dari 0,318 sampai dengan 0,378, nilai precision berkisar dari 0,215
sampai dengan 0,407 dan nilai f-measure berkisar dari 0,257 sampai dengan 0,390.
Hasil perhitungan akurasi, recall, precision, dan f-measure yang didapatkan bernilai
kecil akibat dataset yang underfitting serta variansi dan jumlah data yang kurang.
Hal tersebut terbukti dari uji dummy test yang dilakukan yang mendapatkan hasil
bahwa terjadinya penurunan nilai akurasi, recall, precision dan f-measure saat
jumlah dataset sama tetapi jumlah kelas ditambah. Klasifikasi untuk dua kelas
mendapatkan nilai akurasi sebesar 0,83, kemudian recall sebesar 0,89, lalu
precision sebesar 0,80 dan f-measure sebesar 0,843. Klasifikasi untuk tiga kelas
mendapatkan nilai akurasi sebesar 0,72, nilai recall sebesar 0,734, nilai precision
sebesar 0,723 dan nilai f-measure sebesar 0,728.

Kata Kunci: Naive Bayes classifier, sistem unirecommend, peminatan, uji dummy
test, evaluasi sistem
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DESIGN AND DEVELOPMENT OF DECISION SUPPORT
SYSTEM TO SELECT SPECIALIZATION USING NAIVE
BAYES CLASSIFIER
(CASE STUDY: UMN COMPUTER SCIENCE MAJORYS)

ABSTRACT

Generally, students have a difficulty in deciding the specialization which
Is a concentration field that compatible with their interest and academic score,
because of limited information and lack of confidence. A decision support system
can be used by students to decide the specialization which is perfectly matched their
interest and ability. This decision support system named Unirecommend applies
Naive Bayes classifier to classify the specialization fields in computer science
major of UMN based on the first to four semester’s scores with IF codes inputted
by students. The evaluation result of unirecommend system accuracy range value
was 0,30 to 0,33, recall range value was 0,318 to 0,378, precision range value was
0,215 to 0,407 and f-measure range value was 0,257 to 0,390. The evaluation results
of accuracy, recall, precision and f-measure were very low caused by underfitting
dataset, lack of data variation and amount of data, proven by impairment accuracy,
recall, precision and f-measure at the condition when the amount of dataset remains
the same but there’s additional number of classes from the dummy test that has been
taken. The accuracy of two class classification was 0,83, the recall was 0,89, the
precision was 0,80 and f-measure was 0,843. the accuracy of three class
classification was 0,72, the recall was 0,734, the precision was 0,723 and the f-
measure was 0,728.

Keywords: Naive Bayes classifier, unirecommend system, specialization, dummy
test, system evaluation
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