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ANALISA AKURASI PREDIKSI VOLUME PRODUKSI UNIT
PENGOLAHAN IKAN INDONESIA PADA TAHUN 2015 MENGGUNAKAN

METODE LINEAR REGESSION

ABSTRAK
Oleh: Kelvin

Perikanan di Indonesia merupakan salah satu faktor unggulan yang dapat
meningkatkan perekonomian di Indonesia, namun kualitas hasil laut Indonesia
masih buruk, hal ini terbukti dari hasil laut Indonesia yang banyak ditolak oleh
negara luar, karena itu Indonesia perlu mengembangkan Unit Pengolahan lkan
(UPI) untuk meningkatkan kualitas hasil laut karena itu perlunya memprediksi
hasil laut Indonesia untuk meningkatkan kualitas hasil laut Indonesia (Sukamto,
2017).

Penelitian ini menggunakan metode linear regression untuk memprediksi
volume produksi untuk tahun 2015, linear regression merupakan suatu cara
mengukur data prediksi melalui garis lurus sebagai gambaran hubungan korelasi
diantara 2 variabel atau lebih. Prediksi regresi linier, digunakan sebagai teknik
mempelajari bagaimana hubungan variabel-variabel pada proses peramalan data.

Hasil penelitian ini berupa visualisasi dan prediksi data yang mudah untuk
dimengerti oleh banyak orang sehingga orang-orang yang berperan di dalam
perikanan Indonesia dapat mengambil keputusan terbaik berdasarkan prediksi
Data Unit Pengolahan Ikan (UPI) Menengah Besar Pada Provinsi di Indonesia.

Hasil dari prediksi menggunakan metode linear regression dengan
variable pekerja 2014 sebagai variable penyebab dan variable volume produksi
2014 sebagai variable akibat yang kemudian data tersebut dibandingkan dengan
data real produksi 2015 menghasilkan tingkat keakuratan 46.5% dan prediksi
menggunakan variable kapasitas terpasang menghasilkan tingkat keakuratan
sebesar 3.19%.

Kata kunci: visualisasi, prediksi, linear regression, data minig, unit pengolahan
ikan, indonesia.
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ANALYSIS OF THE ACCURACY PREDICTION OF UNIT PRODUCTION
VOLUME OF FISH PROCESSING IN INDONESIA IN 2015 USING LINEAR

REGESSION METHODS

ABSTRACT
By: Kelvin

Fishery in Indonesia is one of the superior factor that can improve
economics condition in Indonesian, but the quality of Indonesia’s sea products is
still bad, this proves by the product itself that is rejected a lot from another
country, due to the reason Indonesia needs to develop their Processing Fish Units
(UPI) to improve the quality of the sea products because it is needed to predict
Indonesia future sea products to improve the quality of Indonesia’s sea products
(Unclos, 1982).

This research is using linear regression methods to predict the production
volume for the year 2015, linear regression is one of the way to measure the
prediction data using a straight line as a picture of relationship that shows the
correlation between 2 variables or more. Regression linear prediction is used as
techniques to learn how the variables connect with each other in the prediction
data process.

This research results in visualization and data prediction that is easy to
understand for lots of people so that the people who have a role in Indonesia’s
fishery can take the best decision according to the prediction data of Processing
Fish Units(UPI) Intermediate in Indonesia’s province.

The results of the prediction using linear regression methods with the
worker 2014 variable as the cause variables and production volume 2014
variables as the effect variables which later on that data is used to be compared to
the real production data in 2015 and generate the accuracy level of 46.5%.

Key Word: Visualization, prediction, linear regression, data minig, Processing
Fish Units, Indonesia.
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