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IMPLEMENTASI ALGORITMA DIRECT LINEAR TRANSFORMATION
(DLT) UNTUK PEMODELAN WAJAH TIGA DIMENSI DALAM
AUTHENTICATION

ABSTRAK

Banyak sistem yang berhasil dibobol dikarenakan kurangnya keamanan sehingga
membuat banyak data yang berhasil diakses. Dengan memanfaatkan fitur
pengenalan wajah tiga dimensi, dapat membantu mengatasi masalah keamanan
pada sistem dan dapat mengatasi masalah pada pengenalan wajah dua dimensi.
Sistem pada penelitian ini menggunakan algoritma Direct Linear Transformation
untuk mendapatkan titik-titik tiga dimensi dari titik-titik dua dimensi dua dimensi
dengan memanfaatkan dua buah kamera yang telah terkalibrasi. Titik-titik tiga
dimensi tersebut akan digunakan oleh sistem dalam melakukan proses pengenalan
wajah dengan menggunakan neural network. Sistem dibangun dengan
menggunakan bahasa pemograman C# dan menggunakan IDE Visual Studio
Community 2017 serta dirancang khusus bagi pengguna Windows. Pengujian
aplikasi dilakukan dengan mengambil sepuluh orang dengan masing-masing
sepuluh wajah sehingga didapatkan total seratus wajah, dimana delapan wajah dari
sepuluh digunakan sebagai data pelatihan dan dua wajah dari sepuluh digunakan
sebagai data pengujian. Hasil uji coba neural network menghasilkan data akurasi
sebesar 95% dengan hidden node sebanyak 20 dan learning rate sebesar 0.005 serta
memiliki hasil persentase FAR (False Acceptance Rate) dan FRR (False Rejection
Rate) sebesar 5% dengan kecepatan rata-rata pengenalan wajah sebesar 15.374
milisecond.

Kata kunci: Direct Linear Transformation, Neural Network, Pengenalan Wajah 3D,
FAR, FRR.
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IMPLEMENTATION OF DIRECT LINEAR TRANSFORMATION (DLT)
ALGORITHM FOR THREE DIMENSIONAL FACE MODELING IN
AUTHENTICATION

ABSTRACT

Many systems have been cracked due to lack of security on the system makes many
data accessed. By using three-dimensional face recognition can help solve security
problems on the system and problems on two-dimensional face recognition. This
system uses Direct Linear Transformation Algorithm to get three-dimensional
points from two-dimensional points by utilizing two calibrated cameras. These
three-dimensional points will be used by the system to perform facial recognition
using neural network. This system is built by using C # programming language and
Visual Studio Community 2017 IDE and designed specifically for Windows users.
Testing of the system was done by using ten faces form ten people, so it has a
hundred faces where eight faces of each person are used as a training data and two
faces of each person are used as a testing data. The result of the system test produces
95% accuracy data with using 20 hidden nodes and learning rate of 0.005 and also
5% of FAR (False Acceptance Rate) and FRR (False Rejection Rate) with average
speed of face recognition equal to 15,374 miliseconds.

Keywords: Direct Linear Transformation, Neural Network, 3D Face Recognition,
FAR, FRR.
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