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ABSTRAK

Batik merupakan warisan budaya yang penting bagi masyarakat Indonesia
yang telah tersebar di seluruh Indonesia. Batik juga merupakan salah satu
kekayaan budaya Indonesia yang telah disorot oleh berbagai kelompok baik
domestik maupun internasional. Saat ini, untuk mengklasifikasikan jenis batik
dari daerah tertentu dilakukan secara subjektif oleh seorang ahli. Namun,
identifikasi dan klasifikasi batik dengan cara ini dapat menyebabkan masalah
ketika pengetahuan intrinsik mereka tidak dapat dipelajari sepenuhnya oleh
penerus mereka. Selain itu, penilaian subjektif juga dapat menyebabkan
perdebatan jika ahli batik memiliki pengetahuan yang berbeda dari jenis batik.
oleh karena itu, untuk dapat mengenali jenis batik lokal yang lebih obyektif, Kita
membutuhkan bantuan dari komputer. Tujuan dari penelitian ini adalah untuk
memberikan contoh dengan berfokus pada identifikasi batik dengan motif burung.
Untuk mencapai tujuan ini, memerlukan beberapa modul pada Matlab yang
diperlukan untuk mengklasifikasi batik tersebut. Gabor filter diterapkan sebagai
metode utama saat proses machine learning. Hasilnya, beberapa batik asli dengan
motif burung dari daerah tertentu di Indonesia berhasil dibedakan dari batik yang

berasal dari daerah lain.
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ABSTRACT

Batik is an important cultural heritage for the people of Indonesia that has
been spread all over Indonesia. Batik is also one of Indonesian cultural richness
which has been highlighted by various groups both domestically and
internationally. Currently, to classify types of batik from a particular area must be
done subjectively by an expert. However, identification and classification of batik
in this way may cause problems when the intrinsic knowledge of the experts
cannot be learnt entirely to their successors. In addition, the subjective assessment
can also lead to be debated if the experts have different knowledge of the types of
batik. Therefore, to be able to recognize a type of local batik more objectively, we
need a help from a computer. The goal of this research is to give an example by
focusing on identification of batik with bird motif. To reach this goal, some
modules in Matlab are needed to make it works. Gabor filter is applied as the
main method along with machine-learning method. As a result, some original
batik with bird motif from a particular area in Indonesia can be successfully

differentiated from batik that comes from other areas.
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