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IMPLEMENTASI ALGORITMA CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK UNTUK KLASIFIKASI HURUF JEPANG

Muzaki Muto

ABSTRAK

Character Recognition yaitu suatu metode yang digunakan untuk mengenali tulisan
yang ada pada gambar, dan merubah menjadi suatu data agar komputer atau mesin
dapat mengenalinya. Pada penelitian kali ini, algoritma Convolutional Neural Net-
work digunakan untuk mendeteksi dan mengklasifikasikan 71 jenis tulisan huruf
Jepang hiragana. Dalam penelitian ini, menggunakan total 11360 dataset yang
berupa masing-masing satu huruf tulisan tangan huruf karakter Jepang. Untuk
memudahkan pemahaman, maka dirancang sebuah aplikasi berbasis website dengan
menggunakan Python dengan framework Flask. Model yang diuji dalam penelitian
ini ada tiga jenis model yaitu model satu dengan 3 convolutional layer dengan jum-
lah filter 32, 64, 64, model dua yaitu dengan convolutional layer dengan jumlah fil-
ter 32, 32, 64, dan model tiga yaitu dengan convolutional layer dengan jumlah filter
32, 32, 32, dan hasil yang didapatkan pada akhir penelitian adalah akurasi 98.81%,
98.15%, 97.40% dan loss 0.035, 0.060, dan 0.087. Pada penelitian ini telah didap-
atkan kesimpulan bahwa model satu menghasilkan nilai akurasi tertinggi dan nilai
loss terendah.

Kata kunci: Character Recognition, Convolutional Neural Network, Hiragana
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Implementation of Convolutional Neural Network Algorithm for Japanese
Character Classification

Muzaki Muto

ABSTRACT

Character Recognition is a method used to recognize the writing on an image, and
convert it into data so that computer or machine can recognize it. In this study, the
Convolutional Neural Network algorithm was used to detect and classify 71 types of
Japanese hiragana script. In this study, total of 11360 datasets were used in the form
of one handwritten Japanese character each. To facilitate understanding, a website-
based application was designed using Python with the Flask framework. There are
three types of models tested in this study, namely model one with 3 convolutional
layers with a number of filters 32, 64, 64, model two with a convolutional layer
with a number of filters 32, 32, 64, and model three with a convolutional layer with
a number of filter 32, 32, 32, and the results obtained at the end of the study were
accuracy of 98.81%, 98.15%, 97.40% and loss of 0.035, 0.060, and 0.087. In this
study, it has been concluded that model one produces the highest accuracy value
and the lowest loss value.

Keywords: Character Recognition, Convolutional Neural Network, Hiragana
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