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IMPLEMENTASI CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
UNTUK KLASIFIKASI JENIS CYBERBULLYING

DALAM KOMENTAR POST INSTAGRAM

Syauqi Damario Djohan

ABSTRAK

Bullying merupakan suatu masalah yang memang sudah marak, akan tetapi
masalah ini menjadi semakin marak di era digital. Munculnya cyberbullying,
perilaku perundungan secara daring, membuat bullying bukan hanya terjadi secara
fisik saja, tetapi juga melalui media sosial lewat berbagai bahasa dan ekspresi,
dengan salah satu contohnya adalah lewat media sosial Twitter. Ekspresi bullying
yang bermacam-macam bentuknya di Twitter ini harus diketahui makna dibalik
perkataannya apa, sehingga dibutuhkan suatu cara untuk mengenali apa jenis
cyberbullying tersebut lewat sentiment analysis. Dari itu, digunakanlah metode
convolutional neural network sebagai metode sentiment analysis menggunakan
word embedding lewat pre-trained model FastText. Hasil penelitian tersebut
menunjukkan bahwa program ini memberikan akurasi sebesar 89% dalam
mendeteksi tweets (cuitan dalam Twitter), dengan loss sebesar 29%. Penelitian
ini menunjukkan bahwa cyberbullying yang diekspresikan lewat tweets dapat
diklasifikasikan menggunakan convolutional neural network dengan baik, tetapi
dapat ditingkatkan dengan metode-metode tambahan di masa mendatang untuk
menghasilkan akurasi yang lebih tinggi dan loss yang lebih rendah.

Kata kunci: analisis sentimen, cyberbullying, convolutional neural network,
Twitter
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IMPLEMENTATION OF CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
FOR CLASSIFYING KINDS OF CYBERBULLYING

ON INSTAGRAM POST COMMENTS

Syauqi Damario Djohan

ABSTRACT

Bullying is one of the biggest concerns in the world, however, this problem is
becoming increasingly common in the digital era. The emergence of cyberbullying,
defined as online bullying behavior, makes bullying not only happen physically or
verbally but also through social media using various languages and expressions, in
which Twitter is one of the social media platforms. The expressions of bullying
which take multiple forms on Twitter’s meanings behind the words have to be
known, so it is necessary to have a way to identify what type of cyberbullying is
through sentiment analysis. From that, the convolutional neural network method
is used as a sentiment analysis method using word embedding via the pre-trained
FastText model. The results of this study show this program provides an accuracy of
89% in detecting tweets (tweets on Twitter), with a loss of 29%. This study shows
that cyberbullying expressed through tweets can be classified using a convolutional
neural network well, but can be improved by additional methods in the future to
produce higher accuracy and lower loss.

Keywords: cyberbullying, convolutional neural network, sentiment analysis,
Twitter
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