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ABSTRAK

Tingginya minat masyarakat terhadap cryptocurrency semakin bertambah seiring
berjalannya waktu. Cryptocurrency menjadi perhatian dunia karena sifatnya yang
unik dan tidak dapat diprediksi. Pada zaman sekarang cryptocurrency dapat
digunakan untuk berbagai macam hal, salah satunya adalah untuk investasi. Dalam
berinvestasi cryptocurrency dibutuhkan berbagai analisa untuk mempertimbangkan
arus trade.

Salah satu cara untuk menganalisanya adalah dengan analisis sentimen masyarakat
yang terdiri dari sentimen positif maupun negatif. Penelitian dilakukan dengan
menganalisis sentimen masyarakat dengan menggunakan algoritma machine
learning, vyaitu Support Vector Machine. Selain dengan menggunakan Support
Vector Machine, digunakan juga Chi-square dalam feature selection agar dapat
membantu dalam pengurangan noise di sebuah kalimat.

Dalam penelitian ini dataset dibagi menjadi dua, yaitu dataset dengan retweet dan
tanpa retweet. Melalui penelitian ini dihasilkan rata — rata akurasi sebesar 86,87%.
Selain itu, dapat diketahui juga hasil analisis sentimen dari dataset tanpa retweet
menghasilkan nilai rata — rata precision, recall, akurasi sebesar 79,25% dan f1-
score sebesar 77,5%. Sedangkan dataset dengan retweet menghasilkan nilai
precision sebesar 94,75% dan nilai recall, f1-score dan akurasi sebesar 94,5%.

Kata kunci: Chi-square, Cryptocurrency, Support Vector Machine
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ABSTRACT (English)

The high public interest in cryptocurrencies is increasing over time.
Cryptocurrencies are gaining worldwide attention because of their unique
and unpredictable nature. Nowadays, cryptocurrencies can be used for
various things, one of which is for investment. In investing in
cryptocurrencies, various analyzes are needed to consider trade flows.

One way to analyze it is by analyzing public sentiment which consists of
positive and negative sentiments. The research was conducted by analyzing
public sentiment using a machine learning algorithm, namely the Support
Vector Machine. In addition to using the Support Vector Machine, Chi-square
is also used in feature selection to help reduce noise in a sentence.

In this study, the dataset is divided into the dataset with retweets and without
retweets. Through this research, the average accuracy is 86.87%. In addition,
it can also be seen that the results of the sentiment analysis from the dataset
without retweets yielded an average value of precision, recall, accuracy of
79.25%, and f1-score of 77.5%. While the dataset with retweets produces a
precision value of 94.75% and a recall value, f1-score, and an accuracy of
94.5%.

Keywords: Chi-square, Cryptocurrency, Support Vector Machine
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