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DETEKSI DAN KLASIFIKASI KATEGORI JERAWAT PADA
WAJAH MENGGUNAKAN METODE DEEP LEARNING
TENSORFLOW

ABSTRAK

Masalah jerawat pada wajah seringkali dialami oleh para pria maupun
wanita ketika beranjak pada usia remaja hingga dewasa. Timbulnya masalah
jerawat tidak terbatas oleh usia, terkadang penderita yang sering terjadi pada usia
remaja saat mengalami pubertas. Hal ini terjadi karena adanya perubahan pada
hormon dalam tubuh yang meningkat untuk memproduksi kelenjar minyak secara
aktif, sehingga membuat pori-pori pada kulit wajah menjadi tersumbat oleh kotoran
dan menyebabkan timbulnya jerawat. Untuk mengenali masalah pada kulit wajah,
biasanya dilakukan secara tradisional yaitu dengan mengunjungi klinik kecantikan
dan akan ditentukan oleh dokter kulit.

Pada penelitian ini akan diimplementasikan sebuah sistem untuk
mendeteksi jerawat yang ada pada kulit wajah. Hal ini penting untuk diketahui agar
setiap orang memiliki kemampuan untuk mengkategorikan jenis jerawat pada kulit
wajah, sehingga akan dengan sangat mudah memilih produk kecantikan untuk
menjaga kebersihan kulit wajah dan pengobatan lebih lanjut. Sistem ini dirancang
dengan metode pembelajaran mendalam (deep learning) menggunakan bahasa
pemrograman python dengan memakai library dari tensorflow dan pandas dengan
model Convolution Neural Network (CNN).

Dengan menggunakan metode dari Convolutional Neural Network ini
peneliti memperoleh hasil sebesar 87% untuk tingkat akurasi dari sistem yang
dirancang ini, serta menggunakan library dari tensorflow serta pandas dapat
digunakan dalam mendeteksi jenis jerawat pada kulit wajah dengan masing-masing
kelas jenis jerawat yang telah dibuat seperti jerawat biasa, jerawat batu dan komedo.

Kata kunci : Convolutional Neural Network, Deteksi jerawat, Deep Learning,
TensorFlow.
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DETECTION AND CLASSIFICATION OF ACNE CATEGORIES
ON THE FACE USING THE TENSORFLOW DEEP LEARNING
METHOD

ABSTRACT

The problem of acne on the face is often experienced by both men and
women when they are teenagers to adults. The incidence of acne problems is not
limited by age, sometimes sufferers often occur in their teens during puberty. This
happens because of changes in hormones in the body that increase to produce oil
glands actively, thus making the pores on the facial skin clogged with dirt and
causing acne. To identify problems with facial skin, it is usually done traditionally,
namely by visiting a beauty clinic and will be determined by a dermatologist.

In this study, a system will be implemented to detect acne on facial skin. It
is important to know that everyone has the ability to categorize the type of acne on
the facial skin, so it will be very easy to choose beauty products to maintain facial
skin cleanliness and further treatment. This system is designed with a deep learning
method using the python programming language using libraries from tensorflow
and pandas with the Convolution Neural Network (CNN) model.

By using the method from the Convolutional Neural Network, the
researchers obtained a result of 87% for the accuracy level of this designed system,
and using libraries from tensorflow and pandas can be used to detect types of acne
on facial skin with each type of acne class that has been made such as common
acne, cystic acne and blackheads.

Keywords: Convolutional Neural Network, Deep Learning, Face Detection,
TensorFlow.
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