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Halaman Persembahan / Motto

”A good name is to be more desired than great wealth, Favor is better
than silver and gold.”

Proverbs 22:1 (NASB)
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PENERAPAN ALGORITMA HIDDEN MARKOV MODEL UNTUK
MEMPREDIKSI PERUBAHAN HARGA SAHAM UNTR ID

Vincent Christopher Ho

ABSTRAK

Prediksi pasar saham telah menjadi bidang yang menarik bagi investor dan peneliti
selama bertahun-tahun karena sifatnya yang tidak stabil, kompleks dan berubah
secara teratur, sehingga menyulitkan prediksi yang dapat diandalkan. Strategi
investasi di pasar saham sangat kompleks dan bergantung pada banyak data.
Investasi saham dapat memberikan keuntungan yang besar atau kerugian yang
signifikan karena volatilitas yang tinggi dari harga saham. Model prediksi harga
saham yang dapat beradaptasi akan mengurangi risiko dan meningkatkan potensi
potensi keuntungan dalam perdagangan derivatif keuangan. Karena harga saham
adalah deret waktu yang dapat diamati, faktor-faktor yang menentukan harga saham
termasuk dalam variabel yang tidak diketahui (hidden state), dan fitur ini konsisten
dengan Hidden Markov Model (HMM). HMM didasarkan pada konsep bahwa
urutan pengamatan stokastik yang diberikan dipengaruhi oleh transisi keadaan
yang mengikuti proses Markov Chain yang tidak dapat dilihat oleh pengamat.
Berdasarkan hasil uji coba, penggunaan num latent days 1 hari, menghasilkan
performa model yang serupa dengan penggunaan num latent days yang lebih
tinggi, seperti 7 atau 14 hari. Untuk akurasi model dengan num latent days 1
memiliki Explained Variance Score bernilai 68% dan skor R-Squared Score bernilai
68% di prediksi 10 hari dan Explained Variance Score bernilai 89% dan skor R-
Squared Score bernilai 89% di prediksi 30 hari. Hal ini menunjukkan bahwa
penggunaan 1 hari sebagai num latent days lebih baik daripada yang lain.

Kata kunci: Hidden Markov Model, hidden state, Prediksi pasar saham
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APPLICATION OF HIDDEN MARKOV MODEL ALGORITHM TO
PREDICT UNTR ID STOCK PRICE CHANGES

Vincent Christopher Ho

ABSTRACT

Stock market prediction has been an area of interest to investors and researchers
for many years due to its volatile, complex and regularly changing nature, making
reliable predictions difficult. Investment strategies in the stock market are very
complex and depend on a lot of data. Stock investments can provide large gains
or significant losses due to the high volatility of stock prices. An adaptable stock
price prediction model will reduce the risk and increase the potential profit potential
in financial derivatives trading. Since stock prices are observable time series, the
factors that determine stock prices belong to the unknown variable (hidden state),
and this feature is consistent with the Hidden Markov Model (HMM). HMM is
based on the concept that a given sequence of stochastic observations is affected
by state transitions that follow a Markov chain process that cannot be seen by the
observer. Based on the experimental results, the use of num latent days of 1 day,
results in similar model performance to the use of higher num latent days, such as
7 or 14 days. For model accuracy with num latent days 1, the Explained Variance
Score is 68% and the R-Squared score is 68% in the 10-day prediction and the
Explained Variance Score is 89% and the R-Squared score is 89% in the 30-day
prediction. This shows that using 1 day as num latent days is better than others.

Keywords: Hidden Markov Model, hidden state, Stock market prediction
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