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ANALISIS SENTIMEN LIRIK LAGU UNTUK PREDIKSI POPULARITAS
LAGU DENGAN ALGORITMA BERT

Hana Agatha

ABSTRAK

Persaingan di industri musik yang semakin ketat merugikan sebagian musisi. Para
musisi perlu lebih memperhatikan faktor-faktor yang mempengaruhi popularitas
suatu lagu, agar lagu mereka dapat menjadi terkenal dan mereka pun mendapat
keuntungan. Salah satu faktor yang dapat mempengaruhi popularitas lagu
adalah lirik lagu. Pengaruh lirik pada popularitas lagu dapat diteliti dengan
analisis sentimen. Berdasarkan analisis sentimen pada lirik lagu, popularitas
lagu dapat diprediksi. Dengan prediksi popularitas lagu, penulis lagu dapat
mengevaluasi lagu buatannya, sehingga dapat menjadi terkenal. Adapun analisis
sentimen merupakan studi komputasi yang mempelajari sentimen atau emosi dari
suatu teks. Salah satu algoritma deep learning yang dapat digunakan untuk
analisis sentimen adalah Bidirectional Encoder Representations from Transformers
(BERT). Algoritma BERT merupakan algoritma yang unggul dalam hal analisis
sentimen. Pada penelitian ini, suatu model BERT dikembangkan untuk keperluan
prediksi popularitas lagu, berdasarkan analisis sentimen lirik lagu. Suatu lagu
akan diprediksi kelas popularitasnya, berdasarkan hasil analisis sentimen pada lirik
lagu tersebut. Model yang dikembangkan merupakan model yang sudah dilatih
dengan data lagu berbahasa Inggris. Berdasarkan pengujian model, model yang
menggunakan metode oversampling mencapai accuracy sebesar 87%, precision
sebesar 88%, recall sebesar 87%, dan f1-score sebesar 87%. Model tersebut
kemudian diimplementasikan dalam bentuk sebuah aplikasi web sederhana.

Kata kunci: analisis sentimen, bidirectional encoder representations from
transformers, pembelajaran mesin, popularitas lagu
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Sentiment Analysis on Song Lyrics for Song Popularity Prediction Using
BERT Algorithm

Hana Agatha

ABSTRACT

The increasingly competitiveness in music industry is giving some musicians
disadvantages. Musicians need to pay more attention to the factors that influence
the popularity of a song, so their song can be popular and they can gain a lot
of profit. One of the various factors that can affect a song popularity is the
lyrics. The influence of the lyrics can be explored through sentiment analysis.
Sentiment analysis is a computing study that identify sentiments or emotions in
a text. By conducting sentiment analysis on the lyrics, song popularity can be
predicted. Based on the prediction result, songwriters can evaluate their lyrics,
so their song can be popular. One of deep learning algorithms that can be used
for sentiment analysis is Bidirectional Encoder Representations from Transformers
(BERT). BERT is an excellent algorithm in terms of sentiment analysis. In this
study, a BERT model was developed to predict the song popularity, based on
the sentiment analysis of the song lyrics. The popularity class of a song will be
predicted, based on the results of lyrics sentiment analysis. The developed model
is a model that has been trained with English songs. Based on the model testing,
the model that uses oversampling method achieved accuracy by 87%, precision by
88%, recall by 87%, and f1-score by 87%. The model then got implemented in the
form of a simple web application.

Keywords: bidirectional encoder representations from transformers, machine
learning, sentiment analysis, song popularity
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