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Halaman Persembahan / Motto

”Effort makes you. You will regret someday if you don’t do your best
now. Don’t think it’s too late but keep working on it. It takes time, but
there’s nothing that gets worse due to practicing. So practice. You may
get depressed, but it’s evidence that you are doing good.”

Jeon Jungkook
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KLASIFIKASI PENYAKIT POLYCYSTIC OVARIAN SYNDROME (PCOS)
MENGGUNAKAN ALGORITMA K-NEAREST NEIGHBOR

Natasha Leslie

ABSTRAK

Gangguan yang biasa dialami oleh wanita berumur subuh salah satunya adalah
gangguan siklus menstruasi. Penyakit Polycystic Ovarian Syndrom atau
PCOS merupakan salah satu penyakit yang memiliki dampak yang signifikan
pada kesehatan reproduksi wanita. PCOS masih menjadi penyakit gangguan
hormon pada Wanita yang seringkali tidak disadari. Dampak dari PCOS
terhadap kesehatan wanita, membuat melakukan penelitian ini akan berkontribusi
untuk bisa memajukan pengetahuan bagian medis, lebih mudah menilai hasil
pasien serta meningkatkan pemahaman akan penyakit PCOS. Penelitian ini
mencoba mengembangkan sistem sederhana menggunakan machine learning untuk
mengetahui status pasien berkatagori terkena penyakit PCOS atau tidak dengan
memasukkan beberapa informasi dari gejala yang dialami oleh pasien. Sistem
dikembangkan menggunakan metode klasifikasi K-Nearest Neighbor (KNN) dan
membandingkan nilai akurasi yang didapatkan dari setiap uji coba yang dilakukan
untuk mendapatkan performa terbaik. Dalam percobaan ini dilakukan pembagian
data dengan rasio data latih dan data uji yang berbeda-beda. Didapatkan akurasi
sebesar 100% dari pembagian rasio data latih sebesar 75% dan data latih sebesar
70% dengan nilai K=3 dan K=11, dan data latih sebesar dengan nilai K=13
menggunakan uji validasi silang 10-fold.

Kata kunci: K-Fold Cross Validation, K-Nearest Neighbor, Machine Learning,
PCOS

viii
Klasifikasi Penyakit Polycystic..., Natasha Leslie, Universitas Multimedia Nusantara



Classification of Polycystic Ovarian Syndrome (PCOS) using the K-Nearest
Neighbor Algorithm

Natasha Leslie

ABSTRACT

Disorders that are commonly experienced by women at dawn, one of which is
menstrual cycle disorders. Polycystic Ovarian Syndrome or PCOS is a disease
that has a significant impact on women’s reproductive health. PCOS is still a
hormonal disorder in women that is often not realized. The impact of PCOS on
women’s health, conducting this research will contribute to advancing medical
knowledge, more easily assessing patient outcomes and increasing understanding
of PCOS disease. This study attempts to develop a simple system using machine
learning to find out whether a patient is categorized as having PCOS or not by
entering some information from the symptoms experienced by the patient. The
system was developed using the K-Nearest Neighbor (KNN) classification method
and compared the accuracy values obtained from each trial conducted to get the
best performance. In this experiment, the distribution of data was carried out with
different ratios of training data and test data. An accuracy of 100% is obtained
from the distribution of the training data ratio of 75% and training data of 70% with
values K=3 and K=11, and the training data is equal to the value K=13 using the
10-fold cross validation test .

Keywords: K-Fold Cross Validation, K-Nearest Neighbor, Machine Learning,
PCOS
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