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IMPLEMENTASI ALGORITMA LONG SHORT-TERM 

MEMORY DENGAN KOMPARASI ACTIVATION DAN 

OPTIMIZER TERHADAP PREDIKSI HARGA SAHAM 

TRANSPORTASI 

 (Willibrordus Bayu Nova Pramudya) 

ABSTRAK 

  Pertumbuhan inflasi terjadi di beberapa negara internasional 

maupun Indonesia. Hal ini menyebabkan nilai mata uang naik dan 

mempengaruhi daya beli saham bagi para investor. Saham yang terdampak 

dengan adanya pertumbuhan inflasi terjadi di berbagai sektor khususnya 

transportasi. Hal ini memerlukan upaya prediksi dini untuk dilakukan agar 

para investor dapat melakukan keputusan dalam melakukan investasi 

sehingga tidak terjadi kerugian.  

Salah satu solusi yang akan dilakukan yaitu menggunakan teknik 

data mining menggunakan pendekatan deep learning yaitu Long Short-

Term Memory (LSTM) menggunakan komparasi parameter activation dan 

optimizer. Parameter activation yang digunakan diantaranya linear, relu, 

sigmoid, dan tanh. Sedangkan optimizer yang digunakan diantaranya adam, 

adagrad, nadam, rmsprop, adadelta, SGD, dan adamax dengan elapsed 

time serta statistical test. Penelitian ini menggunakan framework CRISP-

DM dengan bahasa pemrograman Python dan bantuan tools dari Visual 

Studio Code serta bertujuan untuk melakukan prediksi terhadap harga 

saham transportasi di Indonesia.  

Hasil penelitian menunjukkan nilai evaluasi metrik terbaik dari 

MAE sebesar 0.0092918, MAPE sebesar 0.06422, MSE sebesar 

0.00021230, R-Squared sebesar 96%, RMSE sebesar 0.01457 serta shapiro-

wilk test pada T-Statistic sebesar 0.7102 dan P-Value sebesar 4.716007 

dengan elapsed time sebesar 104.35 menit pada relu activation dan nadam 

optimizer. Prediksi dari masing-masing saham transportasi menunjukkan 

saham Temas (TMAS.JK) mengalami kenaikkan secara signifikan dari 

bulan April-Oktober 2023 daripada saham lainnya. Selain itu, sistem 

informasi berbasis web dengan menggunakan streamlit dan framework dari 

agile software development dalam mengembangkan permodelan LSTM. 

 

Kata Kunci: Activation, Data Mining, Long Short-Term Memory, 

Optimizer, Saham Transportasi 

 

 

 



 

 

ix 
Implementasi Algoritma Long…, Willibrordus Bayu Nova Pramudya, Universitas Multimedia 

Nusantara 

  

IMPLEMENTATION OF LONG SHORT-TERM MEMORY 

ALGORITHM WITH ACTIVATION AND OPTIMIZER 

COMPARISON TO TRANSPORTATION STOCK PRICE 

PREDICTION 

 (Willibrordus Bayu Nova Pramudya) 

ABSTRACT (English) 

Inflation growth occurs in several international countries as well as 

Indonesia. This causes currency values to rise and affects the purchasing 

power of stocks for investors. Stocks affected by inflation growth occur in 

various sectors, especially transportation. This requires early prediction 

efforts to be made so that investors can make decisions in making investments 

so that no losses occur.  

One solution that will be carried out is to use data mining techniques 

using a deep learning approach, namely Long Short-Term Memory (LSTM) 

using activation and optimizer parameter comparisons. The activation 

parameters used include linear, relu, sigmoid, and tanh. While the optimizers 

used include adam, adagrad, nadam, rmsprop, adadelta, SGD, and adamax 

with elapsed time and statistical tests. This research uses the CRISP-DM 

framework with the Python programming language and the help of tools from 

Visual Studio Code and aims to predict transportation stock prices in 

Indonesia.  

The results showed the best metric evaluation value of MAE of 

0.0092918, MAPE of 0.06422, MSE of 0.00021230, R-Squared of 96%, 

RMSE of 0.01457 and shapiro-wilk test on T-Statistic of 0.7102 and P-Value 

of 4.716007 with elapsed time of 104.35 minutes on relu activation and 

nadam optimizer. The prediction of each transportation stock shows that 

Temas (TMAS.JK) stock has increased significantly from April to October 

2023 than other stocks. In addition, the web-based information system using 

streamlit and the framework of agile software development in developing 

LSTM modeling. 

 

Keywords: Activation, Data Mining, Long Short-Term Memory, Optimizer, 

Transportation Stock 
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