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PENERAPAN ALGORITMA CNN UNTUK TRANSLASI WICARA
MENJADI TEKS

Thenardhi Syechlo

ABSTRAK

Wicara adalah keterampilan umum yang diterapkan sejak usia dini. Wicara adalah
aktivitas keseharian manusia yang digunakan dalam berbicara, berkomunikasi, dan
melakukan interaksi. 90% kegiatan tersebut mesti dilakukan dengan wicara. Pada
kesempatan kali ini, kemampuan berbicara manusia akan diuji dengan metode
pembelajaran mendalam. Metode ini merupakan metode pembelajaran mesin
berdasarkan jaringan saraf tiruan. Metode ini bertujuan agar aplikasi komputer
dapat mengetahui kata demi kata yang diucapkan oleh manusia. Aplikasi yang
akan digunakan adalah PyCharm dengan menggunakan bahasa pemrograman
Python. Selain itu, aplikasi Tensorflow juga digunakan dalam menguji konteks
pembicaraan yang dilakukan oleh manusia. Algoritma yang akan digunakan adalah
Convolutional Neural Network (CNN). Algoritma ini akan mengukur ketepatan
himpunan data yang diuji sebanyak beberapa periode. Selain itu, himpunan
data dari Kaggle juga digunakan dalam proses pelaksanaan penelitian kali ini.
Himpunan data tersebut digunakan untuk mengukur tingkat akurasi data suara
yang diucapkan melalui mulut manusia. Kesimpulan dari penelitian ini adalah
kemampuan berbicara seseorang dapat ditingkatkan dengan metode pembelajaran
mendalam melalui pembuatan kode program menggunakan bahasa pemrograman
Python pada aplikasi PyCharm dengan pengujian model menggunakan pengujian
model yang berupa pengujian spektogram dan pengujian Mel Frequency Cepstral
Coefficients (MFCC) pada himpunan data yang digunakan.

Kata kunci: CNN, MFCC, Pembelajaran Mendalam, Python, Wicara
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Application of the CNN Algorithm for Translation of Speech into Text
Thenardhi Syechlo

ABSTRACT

Speech is a common skill that is applied from an early age. Speech is a daily human
activity that is used in speaking, communicating, and interacting. 90% of these
activities must be done with speech. On this occasion, the ability to speak humans
will be tested using deep learning methods. This method is a machine learning
method based on artificial neural networks. This method aims to allow computer
applications to find out word for word spoken by humans. The application to be used
is PyCharm using the Python programming language. In addition, the Tensorflow
application is also used to test the context of human speech. The algorithm to be
used is a Convolutional Neural Network (CNN). This algorithm will measure the
accuracy of the data set tested for several periods. Apart from that, the data set
from Kaggle was also used in the process of conducting this research. The data set is
used to measure the level of accuracy of voice data uttered by the human mouth. The
conclusion from this study is that one’s speaking ability can be improved with deep
learning methods through creating program code using the Python programming
language in the PyCharm application by testing models using model testing in
the form of spectrogram testing and Mel Frequency Cepstral Coefficients (MFCC)
testing on the data sets used.

Keywords: CNN, Deep Learning, MFCC, Python, Speech
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