
PENERAPAN ALGORITMA CNN UNTUK TRANSLASI WICARA
MENJADI TEKS

SKRIPSI

Diajukan sebagai salah satu syarat untuk memperoleh
Gelar Sarjana Komputer (S.Kom.)

Thenardhi Syechlo
00000036583

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS TEKNIK DAN INFORMATIKA

UNIVERSITAS MULTIMEDIA NUSANTARA
TANGERANG

2023



PENERAPAN ALGORITMA CNN UNTUK TRANSLASI WICARA
MENJADI TEKS

SKRIPSI

Diajukan sebagai salah satu syarat untuk memperoleh
Gelar Sarjana Komputer (S.Kom.)

Thenardhi Syechlo
00000036583

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS TEKNIK DAN INFORMATIKA

UNIVERSITAS MULTIMEDIA NUSANTARA
TANGERANG

2023

i
Penerapan Algoritma CNN..., Thenardhi Syechlo, Universitas Multimedia Nusantara







HALAMAN PERSETUJUAN PUBLIKASI KARYA ILMIAH UNTUK
KEPENTINGAN AKADEMIS

Sebagai sivitas akademik Universitas Multimedia Nusantara, saya yang bertanda
tangan di bawah ini:

Nama : Thenardhi Syechlo
NIM : 00000036583
Program Studi : Informatika
Fakultas : Teknik dan Informatika
Jenis Karya : Skripsi

Demi pengembangan ilmu pengetahuan, menyetujui untuk memberikan kepada
Universitas Multimedia Nusantara hak Bebas Royalti Non-eksklusif (Non-

exclusive Royalty-Free Right) atas karya ilmiah saya yang berjudul:

PENERAPAN ALGORITMA CNN UNTUK TRANSLASI WICARA
MENJADI TEKS

Beserta perangkat yang ada (jika diperlukan). Dengan Hak Bebas Royalti Non
eksklusif ini Universitas Multimedia Nusantara berhak menyimpan, mengalih
media / format-kan, mengelola dalam bentuk pangkalan data (database), merawat,
dan mempublikasikan tugas akhir saya selama tetap mencantumkan nama saya
sebagai penulis / pencipta dan sebagai pemilik Hak Cipta. Demikian pernyataan
ini saya buat dengan sebenarnya.

Tangerang, 6 Oktober 2023
Yang menyatakan

Thenardhi Syechlo

iv
Penerapan Algoritma CNN..., Thenardhi Syechlo, Universitas Multimedia Nusantara



Halaman Persembahan / Motto

”A good name is to be more desired than great wealth, Favor is better
than silver and gold.”

Proverbs 22:1 (NASB)

v
Penerapan Algoritma CNN..., Thenardhi Syechlo, Universitas Multimedia Nusantara



KATA PENGANTAR

Puji Syukur atas berkat dan rahmat kepada Tuhan Yang Maha Esa, atas
selesainya penulisan laporan Skripsi ini dengan judul: Penerapan Algoritma CNN
untuk Translasi Wicara Menjadi Teks dilakukan untuk memenuhi salah satu syarat
untuk mencapai gelar Sarjana Komputer Jurusan Informatika Pada Fakultas Teknik
dan Informatika Universitas Multimedia Nusantara. Saya menyadari bahwa, tanpa
bantuan dan bimbingan dari berbagai pihak, dari masa perkuliahan sampai pada
penyusunan skripsi ini, sangatlah sulit bagi saya untuk menyelesaikan skripsi ini.
Oleh karena itu, saya mengucapkan terima kasih kepada:

1. Orang Tua dan keluarga saya yang telah memberikan bantuan dukungan
material dan moral, sehingga penulis dapat menyelesaikan skripsi ini.

2. Bapak Dr. Ninok Leksono, selaku Rektor Universitas Multimedia Nusantara.

3. Dr. Eng. Niki Prastomo, S.T., M.Sc., selaku Dekan Fakultas Teknik dan
Informatika Universitas Multimedia Nusantara.

4. Ibu Marlinda Vasty Overbeek, S.Kom., M.Kom., selaku Ketua Program Studi
Informatika Universitas Multimedia Nusantara.

5. Bapak Moeljono Widjaja, B.Sc., M.Sc., Ph.D, sebagai Pembimbing pertama
yang telah banyak meluangkan waktu untuk memberikan bimbingan, arahan
dan motivasi atas terselesainya skripsi ini.

6. Ibu Alethea Suryadibrata, S.Kom., M.Eng., selaku dosen Teknik Informatika
yang telah meminjamkan komputer di ruangan laboratorium AI UMN

7. Ibu Farica Perdana Putri, S.Kom., M.Sc., dan Bapak Dennis Gunawan,
S.Kom., M.Sc. selaku dosen Teknik Informatika.

8. Ibu Monika Evelin Johan, S.Kom.,M.M.S.I., selaku dosen Sistem Informasi
yang telah meminjamkan komputer di ruangan laboratorium Big Data UMN

9. Bapak Dian Kurnadi, selaku warga perumahan Sutera Delima I no. 16, Alam
Sutera

10. Kakak Aldo Aditya, selaku master AI di Nanyang Technological University,
Singapura

vi
Penerapan Algoritma CNN..., Thenardhi Syechlo, Universitas Multimedia Nusantara



Semoga skripsi ini bermanfaat, baik sebagai sumber informasi maupun sumber
inspirasi, bagi para pembaca.

Tangerang, 6 Oktober 2023

Thenardhi Syechlo

vii
Penerapan Algoritma CNN..., Thenardhi Syechlo, Universitas Multimedia Nusantara



PENERAPAN ALGORITMA CNN UNTUK TRANSLASI WICARA
MENJADI TEKS

Thenardhi Syechlo

ABSTRAK

Wicara adalah keterampilan umum yang diterapkan sejak usia dini. Wicara adalah
aktivitas keseharian manusia yang digunakan dalam berbicara, berkomunikasi, dan
melakukan interaksi. 90% kegiatan tersebut mesti dilakukan dengan wicara. Pada
kesempatan kali ini, kemampuan berbicara manusia akan diuji dengan metode
pembelajaran mendalam. Metode ini merupakan metode pembelajaran mesin
berdasarkan jaringan saraf tiruan. Metode ini bertujuan agar aplikasi komputer
dapat mengetahui kata demi kata yang diucapkan oleh manusia. Aplikasi yang
akan digunakan adalah PyCharm dengan menggunakan bahasa pemrograman
Python. Selain itu, aplikasi Tensorflow juga digunakan dalam menguji konteks
pembicaraan yang dilakukan oleh manusia. Algoritma yang akan digunakan adalah
Convolutional Neural Network (CNN). Algoritma ini akan mengukur ketepatan
himpunan data yang diuji sebanyak beberapa periode. Selain itu, himpunan
data dari Kaggle juga digunakan dalam proses pelaksanaan penelitian kali ini.
Himpunan data tersebut digunakan untuk mengukur tingkat akurasi data suara
yang diucapkan melalui mulut manusia. Kesimpulan dari penelitian ini adalah
kemampuan berbicara seseorang dapat ditingkatkan dengan metode pembelajaran
mendalam melalui pembuatan kode program menggunakan bahasa pemrograman
Python pada aplikasi PyCharm dengan pengujian model menggunakan pengujian
model yang berupa pengujian spektogram dan pengujian Mel Frequency Cepstral
Coefficients (MFCC) pada himpunan data yang digunakan.

Kata kunci: CNN, MFCC, Pembelajaran Mendalam, Python, Wicara
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Application of the CNN Algorithm for Translation of Speech into Text

Thenardhi Syechlo

ABSTRACT

Speech is a common skill that is applied from an early age. Speech is a daily human
activity that is used in speaking, communicating, and interacting. 90% of these
activities must be done with speech. On this occasion, the ability to speak humans
will be tested using deep learning methods. This method is a machine learning
method based on artificial neural networks. This method aims to allow computer
applications to find out word for word spoken by humans. The application to be used
is PyCharm using the Python programming language. In addition, the Tensorflow
application is also used to test the context of human speech. The algorithm to be
used is a Convolutional Neural Network (CNN). This algorithm will measure the
accuracy of the data set tested for several periods. Apart from that, the data set
from Kaggle was also used in the process of conducting this research. The data set is
used to measure the level of accuracy of voice data uttered by the human mouth. The
conclusion from this study is that one’s speaking ability can be improved with deep
learning methods through creating program code using the Python programming
language in the PyCharm application by testing models using model testing in
the form of spectrogram testing and Mel Frequency Cepstral Coefficients (MFCC)
testing on the data sets used.

Keywords: CNN, Deep Learning, MFCC, Python, Speech
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