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ANALISIS SENTIMEN TWITTER TERHADAP VAKSINASI
COVID-19 DOSIS KE-4 DENGAN ALGORITMA
LONG SHORT-TERM MEMORY

Grivia Trifosa Iskandar

ABSTRAK

Penyebaran virus Covid-19 telah menyebar di seluruh dunia termasuk di Indonesia,
membuat masyarakat gempar dan mendorong pemerintah untuk melakukan
vaksinasi massal. Di Indonesia, program vaksinasi Covid-19 telah diberlakukan
sejak tahun 2021 dan saat ini mulai memasuki dosis ke-4. Sejak Agustus
2022, para petugas kesehatan di Indonesia sudah menerima vaksin tersebut untuk
meningkatkan antibodi dari banyaknya varian virus Covid-19, salah satunya
yaitu varian Omicron. Wacana vaksin Covid-19 dosis ke-4 untuk masyarakat
umum menimbulkan respon dari berbagai kalangan, dan salah satu media untuk
mengekspresikan respon tersebut adalah media sosial Twitter. Untuk itu, penelitian
ini dilakukan untuk membuat suatu model yang dapat melakukan klasifikasi
sentimen dari berbagai opini yang ditemukan di Twitter tentang dosis ke-4 vaksinasi
Covid-19 di Indonesia yang terdiri dari sentimen positif, negatif, dan netral. Model
klasifikasi yang akan digunakan adalah deep learning dengan menggunakan metode
Long Short-Term Memory (LSTM) dengan bantuan lexicon InSet sebagai kamus
untuk membantu proses pelabelan data dan teknik resamplingsebagai teknik dalam
mengatasi ketidakseimbangan dataset. Dari hasil penelitian, didapatkan performa
model yang dapat melakukan klasifikasi terbaik dilakukan dengan dataset yang
menggunakan teknik oversampling serta menggunakan 1 layer LSTM dan epoch
sebanyak 10, dengan akurasi sebesar 86%, precision 86%, recall 86%, dan F1-
Score 86%.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Deep Learning, LSTM, Twitter, Vaksinasi Covid-
19

viil
Analisis Sentiment Twitter..., Grivia Trifosa Iskandar, Universitas Multimedia Nusantara



Sentiment Analysis of Twitter of the 4th Dose of Covid-19 Vaccination using
Long Short-Term Memory Algorithm

Grivia Trifosa Iskandar

ABSTRACT

The spread of Covid-19 Virus has spread all around the world, including
Indonesia, making people uproar and encourage the government to carry out mass
vaccinations. In Indonesia, Covid-19 vaccination program has began in 2021
and now has entered it’s fourth dose. Since August 2022, the health workers in
Indonesia have received this vaccine to boost up the antibody from many Covid-
19 virus varians, one of which is the Omicron. The discourse on the 4th dose
of the Covid-19 vaccine has spark responses from various groups, and one of the
medium to express those responses is Twitter. For that, this research was conducted
to create a model that could do sentiment classification from various opinions
found in Twitter about the fourth dose of Covid-19 vaccination in Indonesia which
consists of positive, negative, and netral label. The classification model used is
deep learning with Long Short-Term Memory (LSTM) method, with Lexicon InSet
as the dictionary for labelling process and resampling method as the technique for
handling the imbalanced dataset. From the research results, it was found that the
performance of the model that could perform the best classification was done with
the dataset that use oversampling method, with 1 LSTM layer and 10 epoch, with
an accuracy of 86%, precision 86%, recall 86%, and F1-Score 86%.

Keywords: Covid-19 Vaccination, Deep Learning, LSTM, Sentiment Analysis,
Twitter,
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