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Perbandingan Algoritma CNN dan ResNet50 untuk Mendeteksi

Gambar Splicing

Naufal Ikhsan Rizki Prasetya
ABSTRAK

Gambar digital mendominasi berbagai sektor, seperti media cetak,
pendidikan, industri, dan hiburan. Alat pengeditan gambar seperti Adobe
Photoshop, CorelDraw, dan lainnya membuat manipulasi gambar lebih
mudah, menghasilkan kemudahan dalam berbagi konten secara luas. Dua
pendekatan utama dalam deteksi pemalsuan gambar adalah metode Aktif dan
Pasif. Teknik aktif melibatkan watermark dan signature. Teknik pasif
melibatkan splicing dan copy-move.

Splicing adalah metode menyalin elemen dari satu gambar dan
menempelkannya pada gambar lain. Penelitian ini menggunakan deep
learning. Algoritma convolutional neural netwoek (CNN) dan ResNet50
digunakan untuk membuat model deteksi splicing. Proses pembuatan model
menggunakan tahapan Knowlegde Discovery in Databases (KDD).

Dengan model CNN pada dataset CASIA V1 menghasilkan nilai akurasi
validasi sebesar 63%, 77% pada CASIA V2, 83% pada SPLICING MIX, 67%
pada DVMM, 74% pada CUISDE. Dengan model ResNet50 pada dataset
CASIA V1 nilai akurasi validasi sebesar 61%, 78% pada CASIA V2, 84%
pada SPLICING MIX. Model CNN digabungkan dengan ELA menghasilkan
nilai akurasi validasi sebesar 72% pada DVMM, 71% pada CUISDE.
Confusion matrix dan ROC kurva digunakan untuk mengevaluasi nilai
akurasi yang dihasilkan.

Kata kunci: Pemalsuan gambar, CNN, ResNet50,ELA
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Comparison of CNN and ResNet50 Algorithms for Detecting Image
Splicing

Naufal Ikhsan Rizki Prasetya

ABSTRACT (English)

Digital images dominate various sectors, including print media, education,
industry, and entertainment. Image editing tools like Adobe Photoshop,
CorelDraw, and others have simplified image manipulation, facilitating
widespread content sharing. Two main approaches in image forgery
detection are Active and Passive methods. Active techniques involve
watermarking and signatures, while passive techniques involve splicing and
copy-move.

Splicing entails copying elements from one image and pasting them onto
another. This research employs deep learning, utilizing Convolutional Neural
Network (CNN) and ResNet50 algorithms to create a splicing detection
model. The model development process follows the Knowledge Discovery in
Databases (KDD) stages.

The CNN model on the CASIA V1 dataset yields a validation accuracy of
63%, 77% on CASIA V2, 83% on SPLICING MIX, 67% on DVMM, and 74%
on CUISDE. The ResNet50 model on CASIA V1 achieves a validation
accuracy of 61%, 78% on CASIA V2, and 84% on SPLICING MIX.
Combining the CNN model with Error Level Analysis (ELA) results in a
validation accuracy of 72% on DVMM and 71% on CUISDE. Confusion
matrix and ROC curves are employed for evaluating the accuracy values
produced.

Keywords: Image forgery, CNN, ResNet50,ELA
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