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KOMPARASI ALGORITMA K-MEANS DAN ALGORITMA
DBSCAN DALAM PREDIKSI BERITA HOAKS DI

INDONESIA

Felicia Hanna Ratna

ABSTRAK

Studi ini menggali peran platform X yang emakin meningkat dalam
menyebarkan informasi sehingga muncul berita hoaks di lanskap digital.
Kemudahan penyebaran konten yang tidak terverifikasi di platform X telah
memicu kekhawatiran tentang penyebaran hoaks dan ujaran kebencian.
Maka dari itu, dilakukan penelitian ini dengan tujuan untuk mengevaluasi
perbandingan algoritma K-Means dan DBSCAN menggunakan metode
penelitian, yaitu KDD dengan alur penelitian yang berisikan tahap data
selection, pre-processing, transformation, data mining, dan evaluation. Hal
ini dilakukan untuk melihat dan memahami pola penyebaran berita hoaks di
Indonesia. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa meskipun K-Means
menghasilkan cluster yang lebih erat dengan performa nilai Davies-Bouldin
Index sebesar 0,38, namun gagal dalam memisahkan cluster dengan nilai
silhouette score sebesar 0,72 dan SSE sebesar 47,708. Sebaliknya,
DBSCAN menghasilkan pemisahan klaster yang lebih jelas dengan nilai
DBI yang lebih tinggi, yakni mencapai 7,06. Sehingga dapat disimpulkan,
algoritma K-Means dan DBSCAN miliki keunggulan dan kelemahan unik
dalam klastering data. K-Means menghasilkan klaster yang jelas dengan
fokus pada pusat klaster, namun sulit memisahkan klaster yang tumpang
tindih. Sementara DBSCAN tegas dalam pemisahan berdasarkan kepadatan,
namun kurang seragam dalam klaster yang dihasilkan, lebih cocok untuk
data tak teratur.

Kata kunci: Berita Hoaks, DBSCAN, K-Means, Knowledge Discovery in
Database
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COMPARISON OF K-MEANS ALGORITHM AND DBSCAN
ALGORITHM IN PREDICTING OF HOAX NEWS IN

INDONESIA

Felicia Hanna Ratna

ABSTRACT (English)

This study explores the increasing role of platform X in disseminating
information, resulting in the emergence of hoax news in the digital
landscape. The ease of spreading unverified content on platform X has
sparked concerns about the spread of hoaxes and hate speech. Therefore,
this research was conducted with the aim of evaluating the comparison of
the K-Means and DBSCAN algorithms using a research method, namely
KDD with a research flow containing the stages of data selection, pre-
processing, transformation, data mining, and evaluation. This is done to see
and understand the pattern of hoax news distribution in Indonesia. The
results of this study show that although K-Means produces tighter clusters
with a Davies-Bouldin Index score performance of 0.38, it fails to separate
clusters with a silhouette score of 0.72 and SSE of 47,708. In contrast,
DBSCAN produces a clearer cluster separation with a higher DBI value,
which reaches 7.06. So, it can be concluded, the K-Means and DBSCAN
algorithms have unique advantages and disadvantages in clustering data.
K-Means produces clear clusters by focusing on the cluster center, but it is
difficult to separate overlapping clusters. While DBSCAN is firm in density-
based separation, it is less uniform in the clusters produced, more suitable
for irregular data.

Keywords: Hoax News, DBSCAN, K-Means, Knowledge Discovery in
Database
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