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IMPLEMENTASI ALGORITMA APRIORI UNTUK
PROMO BUNDLING PENJUALAN PRODUK

(STUDI KASUS: TOKO JUMBO)
Edward

ABSTRAK

Sejak dimulainya pandemi COVID-19, banyak bisnis yang mengalami
penurunan angka penjualan setiap harinya. Salah satu strategi untuk
meningkatkan angka penjualan adalah dengan memberikan rekomendasi
bundling product. Metode Asosiasi adalah metode pada data mining yang
digunakan untuk menemukan pola transaksi untuk bundling product.
Algoritma Apriori mengidentifikasi kombinasi produk yang sering dibeli
secara bersamaan dengan menghasilkan aturan asosiasi. Penelitian ini
mengimplementasikan algoritma Apriori pada transaksi penjualan pada toko
Jumbo untuk rekomendasi bundling product. Pengujian dilakukan dengan
metode White Box Testing untuk memastikan bahwa alur program dapat
dilalui setidaknya satu kali. Evaluasi dilakukan menggunakan USE
Questionnaire, dan hasil menunjukkan nilai usefulness sebesar 87.5%, ease
of use sebesar 89.45%, ease of learning sebesar 91%, dan satisfaction sebesar
88.57%. Nilai-nilai tersebut menyatakan bahwa sistem sangat layak dari segi
kegunaan, kemudahan penggunaan, pembelajaran, dan kepuasan pengguna.
Lift ratio digunakan sebagai indikator untuk menilai sejauh mana kombinasi
produk dapat diandalkan dalam pembentukan kombinasi product bundling.

Kata kunci: Algoritma Apriori, Bundling Product, Lift Ratio, White Box
Testing
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Implementation of Apriori Algorithm for
Product Sales Bundling

(Study Case: Toko Jumbo)
Edward

ABSTRACT

Since the start of the COVID-19 pandemic, many businesses have
experienced a decline in sales every day. One strategy to increase sales is to
provide product bundling recommendations. Association Method is a data
mining method used to find transaction patterns for product bundling. The
Apriori algorithm identifies product combinations that are often purchased
together by generating Association Rules. This research implements the
Apriori algorithm on sales transactions at Jumbo stores for product bundling
recommendations. Testing is done with White Box Testing method to ensure
that the program flow can be passed at least once. Evaluation was conducted
using the USE Questionnaire, and the results showed a usefulness value of
87.5%, ease of use of 89.45%, ease of learning of 91%, and satisfaction of
88.57%. These values state that the system is very feasible in terms of
usability, ease of use, ease of learning, and user satisfaction. Lift ratio is used
as an indicator to assess the extent to which product combinations are
reliable in the formation of product bundling combinations.

Keywords: Apriori, Lift Ratio, Product Bundling, White Box Testing
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