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IMPLEMENTASI ALGORITMA NAIVE BAYES DAN INFORMATION
GAIN UNTUK REKOMENDASI JENIS MUSIK DALAM MENDUKUNG
KESEHATAN MENTAL

Moh. Rizki Zidane

ABSTRAK

Kesehatan mental menjadi faktor kesehatan yang terpenting didalam
kehidupan. Dengan adanya musik, kesehatan mental bisa memberikan efek
positif. Pada penelitian ini, bertujuan untuk rekomendasi jenis musik dengan
metode implementasi algoritma naive bayes dan information gain. Metode
penelitian melibatkan aspek perhitungan nilai information gain, pemodelan data
naive bayes, dan evaluasi yang didapatkan dari confusion matrix yaitu akurasi,
presisi, recall, dan fI-score. Model penelitian melibatkan pengujian model,
membandingkan dataset lama dan dataset baru serta membantu mendapatkan hasil
yang memuaskan pada model dataset baru dengan kfold cross-validation. Hasil
penelitian menunjukkan penggunaan information gain lebih baik dibandingkan
tanpa information gain yaitu akurasi sebesar 75,68%, presisi sebesar 0.71,
recall sebesar 0.76, dan fI-score sebesar (.71 serta pemodelan dalam membantu
meningkatkan hasil information gain mendapatkan hasil yang rendah. Berdasarkan
hasil dari penelitian, maka algoritma naive bayes dan information gain memiliki
tingkat akurasi yang lebih baik dibandingkan tanpa information gain dan
mendapatkan hasil yang maksimal. Bantuan dari kfold cross-validation memiliki
hasil dari rata-rata akurasi. Hasil evaluasi penelitian dilakukan klasifikasi
rekomendasi jenis musik sesuai kondisi kesehatan mental dengan mengambil dari
dataset yaitu 8 jenis musik dan 4 jenis penyakit kesehatan mental dan hasilnya
sudah sesuai dengan pengujian pemodelan naive bayes.

Kata kunci: Naive Bayes, Information Gain, Musik, Kesehatan Mental,
Rekomendasi
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Implementation of Naive Bayes and Information Gain Algorithms for

Recommending Music Genres to Support Mental Health
Moh. Rizki Zidane

ABSTRACT

Mental health is the most crucial factor in life. Music can have a positive
impact on mental health. This study aims to recommend types of music using the
implementation method of the Naive Bayes algorithm and Information Gain. The
research methodology involves calculating Information Gain values, modeling data
with Naive Bayes, and evaluating obtained results from the confusion matrix,
including accuracy, precision, recall, and Fl-score. The study model includes
testing the model, comparing old and new datasets, and achieving satisfactory
outcomes on the new dataset using k-fold cross-validation. The research findings
indicate that using Information Gain is superior to not using it, achieving
an accuracy of 75.68%, precision of 0.71, recall of 0.76, and FlI-score of
0.71. However, modeling efforts to enhance Information Gain outcomes yielded
lower results. Based on the research outcomes, the Naive Bayes algorithm and
Information Gain method demonstrate better accuracy compared to not using
Information Gain, yielding optimal results. Assistance from k-fold cross-validation
resulted in average accuracy. The evaluation results of the study classified music
recommendations based on mental health conditions, drawn from a dataset
comprising 8 music genres and 4 types of mental health disorders, which aligned
with the testing of the Naive Bayes modeling.

Keywords: Naive Bayes, Information Gain, Music, Mental Health,
recommendation
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