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IMPLEMENTASI ALGORITMA NAIVE BAYES DAN INFORMATION
GAIN UNTUK REKOMENDASI JENIS MUSIK DALAM MENDUKUNG

KESEHATAN MENTAL

Moh. Rizki Zidane

ABSTRAK

Kesehatan mental menjadi faktor kesehatan yang terpenting didalam
kehidupan. Dengan adanya musik, kesehatan mental bisa memberikan efek
positif. Pada penelitian ini, bertujuan untuk rekomendasi jenis musik dengan
metode implementasi algoritma naive bayes dan information gain. Metode
penelitian melibatkan aspek perhitungan nilai information gain, pemodelan data
naive bayes, dan evaluasi yang didapatkan dari confusion matrix yaitu akurasi,
presisi, recall, dan f1-score. Model penelitian melibatkan pengujian model,
membandingkan dataset lama dan dataset baru serta membantu mendapatkan hasil
yang memuaskan pada model dataset baru dengan kfold cross-validation. Hasil
penelitian menunjukkan penggunaan information gain lebih baik dibandingkan
tanpa information gain yaitu akurasi sebesar 75,68%, presisi sebesar 0.71,
recall sebesar 0.76, dan f1-score sebesar 0.71 serta pemodelan dalam membantu
meningkatkan hasil information gain mendapatkan hasil yang rendah. Berdasarkan
hasil dari penelitian, maka algoritma naive bayes dan information gain memiliki
tingkat akurasi yang lebih baik dibandingkan tanpa information gain dan
mendapatkan hasil yang maksimal. Bantuan dari kfold cross-validation memiliki
hasil dari rata-rata akurasi. Hasil evaluasi penelitian dilakukan klasifikasi
rekomendasi jenis musik sesuai kondisi kesehatan mental dengan mengambil dari
dataset yaitu 8 jenis musik dan 4 jenis penyakit kesehatan mental dan hasilnya
sudah sesuai dengan pengujian pemodelan naive bayes.

Kata kunci: Naive Bayes, Information Gain, Musik, Kesehatan Mental,
Rekomendasi
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Implementation of Naive Bayes and Information Gain Algorithms for
Recommending Music Genres to Support Mental Health

Moh. Rizki Zidane

ABSTRACT

Mental health is the most crucial factor in life. Music can have a positive
impact on mental health. This study aims to recommend types of music using the
implementation method of the Naive Bayes algorithm and Information Gain. The
research methodology involves calculating Information Gain values, modeling data
with Naive Bayes, and evaluating obtained results from the confusion matrix,
including accuracy, precision, recall, and F1-score. The study model includes
testing the model, comparing old and new datasets, and achieving satisfactory
outcomes on the new dataset using k-fold cross-validation. The research findings
indicate that using Information Gain is superior to not using it, achieving
an accuracy of 75.68%, precision of 0.71, recall of 0.76, and F1-score of
0.71. However, modeling efforts to enhance Information Gain outcomes yielded
lower results. Based on the research outcomes, the Naive Bayes algorithm and
Information Gain method demonstrate better accuracy compared to not using
Information Gain, yielding optimal results. Assistance from k-fold cross-validation
resulted in average accuracy. The evaluation results of the study classified music
recommendations based on mental health conditions, drawn from a dataset
comprising 8 music genres and 4 types of mental health disorders, which aligned
with the testing of the Naive Bayes modeling.

Keywords: Naive Bayes, Information Gain, Music, Mental Health,
recommendation

ix
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR ISI

HALAMAN JUDUL . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . i
PERNYATAAN TIDAK MELAKUKAN PLAGIAT . . . . . . . . . . . . . . ii
HALAMAN PENGESAHAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . iii
HALAMAN PERSETUJUAN PUBLIKASI ILMIAH . . . . . . . . . . . . . iv
HALAMAN PERSEMBAHAN/MOTO . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . v
KATA PENGANTAR . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . vi
ABSTRAK . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . viii
ABSTRACT . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . ix
DAFTAR ISI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . x
DAFTAR GAMBAR . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xii
DAFTAR TABEL . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xiii
DAFTAR KODE . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xiv
DAFTAR LAMPIRAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . xv
BAB 1 PENDAHULUAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 1

1.1 Latar Belakang Masalah . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 1
1.2 Rumusan Masalah . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 4
1.3 Batasan Masalah . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 4
1.4 Tujuan Penelitian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 5
1.5 Manfaat Penelitian . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 5
1.6 Sistematika Penulisan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 6

BAB 2 LANDASAN TEORI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 7
2.1 Kesehatan Mental . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 7
2.2 Jenis Musik . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 7
2.3 Naive Bayes Classifier . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 8
2.4 Feature Selection . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 8
2.5 Information Gain . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 9
2.6 Confusion Matrix . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 10

BAB 3 METODOLOGI PENELITIAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12
3.1 Studi Literatur . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12
3.2 Pengumpulan data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12
3.3 Perancangan Sistem . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 12

3.3.1 Data Preparation . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 14
3.3.2 Feature Selection . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 15
3.3.3 Inisialisasi Kfold Cross-Validation . . . . . . . . . . . . . . 15
3.3.4 Split Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 15
3.3.5 Modelling Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 15
3.3.6 Evaluate Model . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 16

3.4 Pemograman Sistem . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 17
3.5 Pengujian dan Evaluasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 18
3.6 Penulisan Laporan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 18

BAB 4 HASIL DAN DISKUSI . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 19
4.1 Spesifikasi Sistem . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 19
4.2 Data Preparation . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 19

4.2.1 Load Dataset . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 19
4.2.2 Reduksi Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 20
4.2.3 Transformasi Data . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 21
4.2.4 Import Library . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 22

4.3 Seleksi Fitur dengan Information Gain . . . . . . . . . . . . . . . . 23

x
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



4.3.1 Perhitungan Rata-Rata Information Gain . . . . . . . . . . . 27
4.4 Inisialisasi Kfold Cross-Validation . . . . . . . . . . . . . . . . . . 30
4.5 Pemodelan Algoritma Naive Bayes . . . . . . . . . . . . . . . . . . 31

4.5.1 Training Model . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 32
4.5.2 Evaluate Model . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 34

4.6 Pengujian dan Evaluasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 35
4.6.1 Uji Coba . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 35
4.6.2 Pengecekan Overfitting . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 41
4.6.3 Evaluasi . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 42

BAB 5 SIMPULAN DAN SARAN . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 46
5.1 Simpulan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 46
5.2 Saran . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 47

DAFTAR PUSTAKA . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 48

xi
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR GAMBAR

Gambar 3.1 Flowchart perancangan sistem . . . . . . . . . . . . . . . 13
Gambar 3.2 Flowchart data preparation . . . . . . . . . . . . . . . . . 14
Gambar 3.3 Flowchart modelling data . . . . . . . . . . . . . . . . . . 16
Gambar 3.4 flowchart evaluate model . . . . . . . . . . . . . . . . . . 17
Gambar 4.1 Dataset music and mental health survey results . . . . . . 20
Gambar 4.2 Reduksi dataset . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 21
Gambar 4.3 Sebelum transformasi dataset . . . . . . . . . . . . . . . . 21
Gambar 4.4 Sesudah transformasi dataset . . . . . . . . . . . . . . . . 22
Gambar 4.5 Data sebelum seleksi fitur . . . . . . . . . . . . . . . . . . 23
Gambar 4.6 Data setelah seleksi fitur . . . . . . . . . . . . . . . . . . 25
Gambar 4.7 Grafik rata-rata setiap fitur nilai Information Gain . . . . . 26
Gambar 4.8 Grafik hasil presisi, recall, dan f1-score pada skenario

perbandingan antara dataset lama dan dataset baru . . . . 36
Gambar 4.9 Grafik skenario confusion matrix menggunakan

information gain . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 37
Gambar 4.10 Grafik skenario confusion matrix tanpa information gain . 38
Gambar 4.11 Grafik hasil presisi, recall, dan f1-score pada skenario

dataset baru dengan bantuan kfold cross-validation . . . . 39
Gambar 4.12 Grafik skenario rata-rata confusion matrix dataset lama

dengan kfold cross-validation . . . . . . . . . . . . . . . . 40
Gambar 4.13 Grafik skenario rata-rata confusion matrix dataset baru

dengan kfold cross-validation . . . . . . . . . . . . . . . . 41
Gambar 4.14 Hasil evaluasi rekomendasi jenis musik sesuai kondisi

kesehatan mental . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 45

xii
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR TABEL

Tabel 4.1 Hasil evaluasi skenario perbandingan antara dataset lama
dan dataset baru . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 36

Tabel 4.2 Hasil evaluasi skenario dataset lama dan dataset baru
dengan bantuan kfold cross-validation . . . . . . . . . . . 39

Tabel 4.3 Hasil evaluasi overfitting data training antara dataset lama
dan dataset baru . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 42

xiii
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR KODE

4.1 Potongan kode import library . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 22
4.2 Potongan kode fungsi perhitungan information gain . . . . . . . . . 23
4.3 Potongan kode dengan pendekatan averaging dan rata-rata fitur

pada information gain . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 24
4.4 Potongan kode fungsi kfold cross-validation . . . . . . . . . . . . . 30
4.5 Potongan kode kelas algoritma naive bayes sederhana . . . . . . . . 32
4.6 Potongan kode pembagian data latih dan data uji dengan fitur yang

terpilih . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 33
4.7 Potongan kode training model dan testing model untuk fitur yang

terpilih . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 33
4.8 Potongan kode training model dan testing model serta pembagian

data tanpa pemilihan fitur . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 34
4.9 Potongan kode evaluasi model dengan fitur yang terpilih . . . . . . 35
4.10 Potongan kode evaluasi model tanpa pemilihan fitur . . . . . . . . . 35
4.11 Potongan kamus mapping dalam klasifikasi kondisi kesehatan

mental untuk rekomendasi jenis musik . . . . . . . . . . . . . . . . 43
4.12 Potongan kode mengambil dan memproses rekomendasi jenis

musik sesuai kondisi kesehatan mental . . . . . . . . . . . . . . . . 43

xiv
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara



DAFTAR LAMPIRAN

Lampiran 1 Form Bimbingan . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 51
Lampiran 2 Dataset Music & Mental Health Survey Results . . . . . . . . . 52
Lampiran 3 Hasil Turnitin . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 53

xv
Implementasi Algoritma Naive..., Moh. Rizki Zidane, Universitas Multimedia Nusantara


	HALAMAN JUDUL
	PERNYATAAN TIDAK MELAKUKAN PLAGIAT
	HALAMAN PENGESAHAN
	HALAMAN PERSETUJUAN PUBLIKASI ILMIAH
	HALAMAN PERSEMBAHAN/MOTO
	KATA PENGANTAR
	ABSTRAK
	ABSTRACT
	Daftar Isi
	Daftar Gambar
	Daftar Tabel
	DAFTAR KODE
	DAFTAR LAMPIRAN
	BAB 1 Pendahuluan
	1.1 Latar Belakang Masalah
	1.2 Rumusan Masalah
	1.3 Batasan Masalah
	1.4 Tujuan Penelitian
	1.5 Manfaat Penelitian
	1.6 Sistematika Penulisan

	BAB 2 Landasan Teori
	2.1 Kesehatan Mental
	2.2 Jenis Musik
	2.3 Naive Bayes Classifier
	2.4 Feature Selection
	2.5 Information Gain
	2.6 Confusion Matrix

	BAB 3 Metodologi Penelitian
	3.1 Studi Literatur
	3.2 Pengumpulan data
	3.3 Perancangan Sistem
	3.3.1 Data Preparation
	3.3.2 Feature Selection
	3.3.3 Inisialisasi Kfold Cross-Validation
	3.3.4 Split Data
	3.3.5 Modelling Data
	3.3.6 Evaluate Model

	3.4 Pemograman Sistem
	3.5 Pengujian dan Evaluasi
	3.6 Penulisan Laporan

	BAB 4 Hasil dan Diskusi
	4.1 Spesifikasi Sistem
	4.2 Data Preparation
	4.2.1 Load Dataset
	4.2.2 Reduksi Data
	4.2.3 Transformasi Data
	4.2.4 Import Library

	4.3 Seleksi Fitur dengan Information Gain
	4.3.1 Perhitungan Rata-Rata Information Gain

	4.4 Inisialisasi Kfold Cross-Validation
	4.5 Pemodelan Algoritma Naive Bayes
	4.5.1 Training Model
	4.5.2 Evaluate Model

	4.6 Pengujian dan Evaluasi
	4.6.1 Uji Coba
	4.6.2 Pengecekan Overfitting
	4.6.3 Evaluasi


	BAB 5 Simpulan dan Saran
	5.1 Simpulan
	5.2 Saran

	Daftar Pustaka

