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IMPLEMENTASI ALGORITMA FACEBOOK PROPHET MODEL
DALAM MEMPREDIKSI PENGGUNAAN
DAYA LISTRIK HARIAN

Reyhan Phillies Wijaya

ABSTRAK

Emisi karbon dari pembangkit listrik tenaga batu bara merupakan salah satu
sumber utama emisi gas rumah kaca, yang signifikan terhadap pemanasan
global dan mendorong terjadinya perubahan iklim. Banyak faktor yang dapat
mempengaruhi penggunaan listrik, sehingga menyebabkan peningkatan maupun
penurunan konsumsi listrik. Pengembangan model timeseries forecasting dilakukan
terhadap data penggunaan energi listrik harian di Tetouan, Maroko. Data yang
digunakan adalah data konsumsi energi listrik dari tahun 2017 yang terbagi ke
dalam tiga zona yaitu Quads, Smir, dan Boussafou. Metode yang digunakan adalah
dengan menggunakan algoritma Facebook Prophet, dengan mempertimbangkan
beberapa variabel tambahan seperti temperature, humidity, wind speed, general
difuse flow dan difuse flow, serta melakukan integrasi komponen ”seasonality”
dan efek “holidays”. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma ini dapat
menghasilkan prediksi konsumsi listrik harian yang akurat dengan rata-rata dari
seluruh zona dengan nilai MAE sebesar 1596.00, MSE sebesar 4416402.31, RMSE
sebesar 2092.03, dan MAPE sebesar 7.91%, yang hasilnya lebih rendah setelah
penambahan variabel tambahan. Dengan hasil rata-rata akurasi prediksi dari ketiga
zona mencapai 92,09%. Namun, dataset yang digunakan, yaitu data satu tahun
dengan interval 1 jam, dianggap kurang memadai untuk menangkap pola musiman
yang signifikan, sehingga akurasi prediksi model dapat ditingkatkan lebih lanjut.
Algoritma Facebook Prophet dapat diandalkan untuk melakukan analisis prediksi
konsumsi listrik harian dengan interval data yang lebih lebar untuk mengidentifikasi
pola musiman yang lebih jelas.

Kata kunci:Facebook Prophet, Konsumsi listrik, Prediksi, Maroko, Time series
forecasting, Tetouan.
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The implementation of the Facebook Prophet Model algorithm in predicting

daily electricity usage.

Reyhan Phillies Wijaya

ABSTRACT

Carbon emissions from coal-fired power plants are one of the main sources of
greenhouse gas emissions, significantly contributing to global warming and driving
climate change. Many factors can influence electricity usage, leading to an
increase or decrease in electricity consumption. A timeseries forecasting model
was developed for daily electricity consumption data in Tetouan, Morocco. The
data used consists of electricity consumption data from 2017, divided into three
zones: Quads, Smir, and Boussafou. The method used involves the Facebook
Prophet algorithm, considering additional variables such as temperature, humidity,
wind speed, general diffuse flow, and diffuse flow, while integrating components of
seasonality and holiday effects. with average values of MAE at 1596.00, MSE at
4416402.31, RMSE at 2092.03, and MAPE at 7.91%, which are lower following
the addition of extra variables. The average prediction accuracy across the three
zones reached 92.09%. However, the dataset used, which consists of one year
of data with a I-hour interval, is considered insufficient to capture significant
seasonal patterns, suggesting that the model’s prediction accuracy could be further
improved. The Facebook Prophet algorithm can be relied upon to perform daily
electricity consumption prediction analysis with wider data intervals to identify
clearer seasonal patterns.

Keywords: Electricity consumption, Facebook, Morocco, Prophet, Prediction, Time
series forecasting, Tetouan.
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