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IMPLEMENTASI ALGORITMA LOGISTIC REGRESSION
UNTUK KLASIFIKASI PASIEN PEREMPUAN
YANG TERKENA PENYAKIT DIABETES

Alvin Octavianus

ABSTRAK

Diabetes merupakan sebuah penyakit kronis yang disebabkan ketika pankreas
tidak dapat memproduksi cukup insulin secara efektif. Pada Diabetes Atlas
Edisi ke-10 tingkat perempuan terkena diabetes lebih tinggi daripada pria yang
disebabkan karena faktor perbedaan hormon, penambahan berat badan dan gaya
hidup selama masa pubertas. Penelitian ini bertujuan untuk membuat sistem
sederhana menggunakan machine learning untuk mengetahui pasien perempuan
terkena diabetes atau tidak dengan beberapa variabel yang terdapat pada data.
Sistem yang dibuat menggunakan klasifikasi dengan algoritma Logistic Regression,
serta menguji sistem tersebut berdasarkan nilai akurasi dalam setiap uji coba.
Dalam percobaannya terdapat beberapa skenario pelatihan yang dilakukan, yaitu
pemodelan hanya menggunakan Logistic Regression, pemodelan dengan metode
feature extraction, pemodelan dengan metode feature selection, pemodelan dengan
stacking.  Hasil performa evaluasi terbaik pada pengujian dengan data fest
didapatkan nilai akurasi sebesar 91%, precision sebesar 87%, recall sebesar 87%,
dan f1-score sebesar 87%.

Kata kunci: Diabetes, Feature Engineering, GridSearchCV, Logistic Regression,
Machine Learning
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Implementation of Logistic Regression Algorithm for Classification of Female
Patients Affected by Diabetes Disease

Alvin Octavianus

ABSTRACT

Diabetes is a chronic disease caused when the pancreas does not produce enough
insulin effectively. In the 10th Edition of Diabetes Atlas, the rate of women
developing diabetes is higher than men due to hormonal differences, weight gain
and lifestyle factors during puberty. This study aims to create a simple system
using machine learning to determine whether a female patient has diabetes or not
with several variables contained in the data. The system created uses classification
with the Logistic Regression algorithm, and tests the system based on the accuracy
value in each trial. In the experiment, there are several training scenarios
performed, namely modeling using only Logistic Regression, modeling with feature
extraction, modeling with feature selection, modeling with stacking. The best
evaluation performance results on testing with data test obtained an accuracy of

91%, precision of 87%, recall of 87%, and fl-score of 87%.

Keywords: Diabetes, Feature Engineering, GridSearchCV, Logistic Regression,
Machine Learning
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