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PREDIKSI ELEKTABILITAS CALON BERDASARKAN
SENTIMEN DENGAN SUPPORT VECTOR MACHINE
(STUDI KASUS: PEMILIHAN PRESIDEN
DALAM PEMILU 2024)

Necoles

ABSTRAK

Indonesia merupakan negara demokratis yang melaksanakan pemilu. Salah satu
pemilihan umum adalah pemilihan presiden pada pemilu 2024. Mengetahui
elektabilitas adalah hal penting untuk calon maupun untuk masyarakat. Salah
satu cara untuk mengetahui elektabilitas dalam masa pemilu adalah survei.
Namun, survei dikatakan memakan banyak sumber daya. Oleh karena itu,
dilakukan penelitian untuk memprediksi elektabilitas berdasarkan sentimen dari
sosial media. Salah satu algoritma yang dapat digunakan adalah SVM. Model
SVM tersebut dijadikan dasar untuk melakukan prediksi dengan tabulasi sederhana
dan berdasarkan konsep pemrosesan informasi secara heuristik. Setelah dilakukan
prediksi berdasarkan model tersebut, didapati hasil prediksi sangat berbeda jauh
dalam hal persentase. Namun, urutan pemenang dari hasil prediksi sudah sesuai
dengan hasil survei. Oleh karena itu, dapat dikatakan prediksi tidak dapat
menggantikan survei tradisional sepenuhnya. Namun, prediksi bisa menjadi
alternatif ataupun membantu survei tradisional.

Kata kunci: Machine learning, pemilu, prediksi, sentiment analysis, SVM
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Prediction of Candidate Electability based on Sentiment with Support Vector
Machine (Case Study: 2024 Presidential Elections)

Necoles

ABSTRACT

Indonesia is a democratic country that holds elections. One of the general
elections is the presidential election in 2024. Knowing electability is important
for candidates and the public. One way to find out electability during the election
period is a survey. However, surveys are said to be resource-intensive. Therefore,
research was conducted to predict electability based on sentiment from social
media. One algorithm that can be used is SVM. The SVM model is used as the
basis for making predictions using simple tabulations and based on the concept of
heuristic information processing. After making predictions based on this model,
prediction results were obtained which were very different in terms of percentages.
However, the order of winners from the predicted results is in accordance with
the survey results. Therefore, it can be said that prediction cannot replace
traditional monitoring completely. However, predictions can be an alternative or
help traditional monitoring.

Keywords: Election, machine learning, prediction, sentiment analysis, SVM
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