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IMPLEMENTASI INFORMATION GAIN UNTUK FEATURE SELECTION
DENGAN THRESHOLD NILAI MEDIAN

Steven Liong

ABSTRAK

Perkembangan ilmu data dan penemuan pengetahuan dalam aplikasi digital
menuntut proses feature selection yang bertujuan untuk mengurangi dimensi data
dan mengatasi biaya komputasi yang tinggi. Salah satu metode feature selection
adalah information gain. Selain itu, nilai threshold yang ditentukan dari nilai
information gain dapat menggunakan perhitungan statistika. Oleh karena itu,
penelitian ini mengusulkan penentuan nilai threshold menggunakan nilai median
dari information gain yang dihasilkan oleh setiap feature dalam dataset. Penentuan
nilai threshold diuji pada 8 dataset yang diklasifikasikan menggunakan algoritma
logistic regression. Dataset yang digunakan memiliki lebih dari 50 feature dengan
kategori 6 dataset multivariate, 1 dataset sequential, dan 1 dataset univariate.
Proses pengujian dilakukan dengan menghitung nilai information gain untuk setiap
fitur di setiap dataset, kemudian menentukan nilai threshold berdasarkan nilai
median. Uji model dilakukan menggunakan k-fold cross validation dengan nilai
k=10. Hasil dataset yang sudah melalui proses feature selection diuji menggunakan
model klasifikasi logistic regression, decision tree, random forest, dan naive bayes,
dengan tujuan membandingkan kinerja logistic regression dengan algoritma lain.
Pengujian algoritma logistic regression pada 8 dataset menunjukkan bahwa nilai
accuracy yang diperoleh untuk semua dataset adalah lebih dari 76%. Berdasarkan
hasil pengujian, algoritma logistic regression menunjukkan performa unggul dalam
klasifikasi menggunakan dataset hasil feature selection, dengan accuracy yang lebih
tinggi dibandingkan algoritma lainnya. Logistic regression unggul pada 5 dari 8 uji
dataset. Sementara itu, decision tree dan naive bayes tidak berhasil unggul pada
satu pun dataset, sedangkan random forest berhasil unggul pada 3 dataset.

Kata kunci: Feature selection, Information gain, Logistic regression, Median,
Threshold
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Implementation of Information Gain for Feature Selection with Threshold
Median Value

Steven Liong

ABSTRACT

The development of data science and knowledge discovery in digital applications
demands a feature selection process aimed at reducing data dimensions and
addressing high computational costs. One of the feature selection methods is
information gain. Additionally, the threshold value determined from the information
gain can use statistical calculations. Therefore, this research proposes determining
the threshold value using the median value of the information gain generated by
each feature in the dataset. The determination of the threshold value is tested
on 8 datasets classified using logistic regression algorithm. The datasets used
have more than 50 features with 6 multivariate dataset categories, 1 sequential
dataset, and 1 univariate dataset. The testing process is done by calculating the
information gain value for each feature in each dataset, then determining the
threshold value based on the median value. Model testing is done using k-fold
cross-validation with k=10. The results of datasets that have undergone feature
selection are tested using logistic regression, decision tree, random forest, and
naive Bayes classification models, with the aim of comparing the performance of
logistic regression with other algorithms. Testing logistic regression algorithm on 8
datasets shows that the accuracy obtained for all datasets is more than 76%. Based
on the test results, the logistic regression algorithm shows superior performance
in classification using feature-selected datasets, with higher accuracy compared to
other algorithms. Logistic regression excels in 5 out of 8 dataset tests. Meanwhile,
decision tree and naive Bayes did not excel in any dataset, while random forest
excelled in 3 datasets.

Keywords: Feature selection, Information gain, Logistic regression, Median,
Threshold
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