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IMPLEMENTASI ALGORITMA SUPPORT VECTOR MACHINE UNTUK
ANALISIS SENTIMEN DAN LATENT DIRICHLET ALLOCATION
UNTUK PEMODELAN TOPIK TERKAIT GENERATIVE Al

Andrew Wijaya

ABSTRAK

Generative AI merupakan sebuah teknologi machine learning yang dapat membuat
suatu konten baru berupa teks, gambar, musik, atau pun video dengan menganalisis
data konten lain yang telah ada sebelumnya. Kemunculan generative Al
mengundang pro dan kontra terkait dengan kepemilikan, tanggung jawab, serta
kebijakan yang mengatur tentang teknologi yang satu ini. Salah satu bahan
pertimbangan dalam pembuatan kebijakan adalah persepsi masyarakat. Analisis
sentimen merupakan metode yang dapat digunakan untuk mendapatkan persepsi
serta topik yang dibahas oleh masyarakat. Analisis sentimen dapat dikombinasikan
dengan metode pemodelan topik untuk mendapatkan pemahaman lebih terkait
dengan topik yang diteliti. Penelitian ini berhasil menerapkan algoritma SVM dan
LDA untuk analisis sentimen dan pemodelan topik melalui tahapan pengumpulan
data, pre-processing, data splitting, pembuatan model SVM, evaluasi model,
pembuatan model LDA, serta visualisasi model LDA. Hasilnya diperoleh model
SVM dengan macro average precision = 0.8886, recall = 0.89835, f1-score = 0.8930,
dan accuracy = 0.8959 yang dibuat menggunakan kernel linear dengan nilai ¢ =
10. Sementara itu, model LDA yang dibuat berhasil menampilkan 30 keyword
untuk masing-masing kluster topik pada komentar berlabel sentimen ’Positive’,
’Negative’, dan ’Neutral’ .

Kata kunci: Analisis sentimen, Generative Al, Latent Dirichlet Allocation,
Pemodelan topik, Support Vector Machine
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Implementation of Support Vector Machine Algorithms for Sentiment Analysis
and Latent Dirichlet Allocation for Modeling Generative Al Related Topics

Andrew Wijaya

ABSTRACT

Generative Al is a machine learning technology that can create new content in
the form of text, images, music or videos by analyzing other pre-existing content
data. The emergence of generative Al invites pros and cons related to ownership,
responsibility and policies governing this technology. One of the considerations in
policy making is public perception. Sentiment analysis is a method that can be used
to obtain perceptions and topics discussed by the public. Sentiment analysis can be
combined with topic modeling methods to gain a deeper understanding of the topic
under study. This research succeeded in applying the SVM and LDA algorithms
for sentiment analysis and topic modeling through the stages of data collection,
pre-processing, data splitting, SVM model creation, model evaluation, LDA model
creation, and LDA model visualization. The results obtained were an SVM model
with macro average precision = 0.8886, recall = 0.8985, fl-score = 0.8930, and
accuracy = 0.8959 which was created using a linear kernel with a value of ¢ = 10.
Meanwhile, the LDA model created successfully displayed 30 keywords for each
Each topic cluster in the comment is labeled ’Positive’, 'Negative’, and ’Neutral’
sentiment.

Keywords: Generative Al, Latent Dirichlet Allocation, Sentiment analysis, Support
Vector Machine, Topic Modeling
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