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IMPLEMENTASI HYBRID MACHINE LEARNING
ALGORITHM UNTUK PREDIKSI HARGA RUMAH DI
BANDUNG

Ryan Gunawan

ABSTRAK

Pemahaman terhadap faktor-faktor yang memengaruhi nilai properti
esensial bagi penjual dan pembeli. Bagi penjual, pemahaman tentang dinamika
pasar, karakteristik properti, dan faktor eksternal seperti perkembangan
infrastruktur dan tren ekonomi lokal memungkinkan penetapan harga properti yang
akurat dan kompetitif. Bagi pembeli, pengetahuan tentang variabel yang
mempengaruhi  nilai  properti memungkinkan analisis lebih teliti,
mempertimbangkan potensi apresiasi nilai properti, dan membuat keputusan
investasi strategis. Penelitian ini menganalisis variabel yang mempengaruhi harga
rumah dan mengembangkan sistem prediksi harga rumah untuk membantu
pengambilan keputusan bagi penjual dan pembeli properti. Penelitian ini
menganalisis dataset katalog rumah menggunakan Big Data Analytics. Setelah
analisis, algoritma prediksi Support Vector Regression, XGBoost, dan Gradient
Boost diimplementasikan dan dibandingkan untuk menentukan model terbaik dan
dikombinasikan dengan algoritma clustering. Tujuan model prediksi dan clustering
adalah memprediksi nilai properti suatu daerah berdasarkan faktor yang ada dan
memberikan gambaran harga pasar properti. Perbandingan terhadap ketiga
kombinasi algoritma regresi dan clustering menunjukkan XGBoost sebagai model
terbaik dengan RMSE terendah vyaitu 182.569.784,85 untuk Cluster 0,
238.994.002,58 untuk Cluster 1, dan 317.144.761,10 untuk Cluster 2. Nilai MAPE
dari XGBoost juga lebih rendah dibandingkan algoritma lain dengan MAPE
11,38% untuk Cluster 0, 5,11% untuk Cluster 1, dan 3% untuk Cluster 2. Model
XGBoost digunakan untuk diimplementasikan ke sistem prediksi berbasis website.

Kata kunci: Big Data Analytics, Gradient Boost, XGBoost, Machine learning,

Support Vector Regression.
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THE IMPLEMENTATION OF HYBRID MACHINE
LEARNING ALGORITHM FOR HOUSE PRICE PREDICTION
IN BANDUNG

Ryan Gunawan

ABSTRACT (English)

A thorough understanding of the factors influencing property valuation is
essential for both sellers and buyers. For sellers, a deep understanding of market
dynamics, property characteristics, and external factors such as infrastructure
development and local economic trends enables them to set more accurate and
competitive property prices. For buyers, comprehensive knowledge of variables
affecting property value allows for more detailed analysis, consideration of
potential appreciation in property value, and strategic investment decision-making.
Therefore, this research will analyze variables affecting house prices and develop
a house price prediction system to aid decision-making for both property sellers
and buyers. To identify the factors influencing property value, this study will
analyze a house catalog dataset using Big Data Analytics. After the analysis,
Support Vector Regression, XGBoost, and Gradient Boost prediction algorithms
will be implemented and compared to determine the best model, combined with
clustering algorithms. The purpose of creating prediction and clustering models is
to predict property values in an area based on existing factors and provide an
overview of property market prices. The comparison of the three algorithm
combinations for regression and clustering shows that XGBoost is the best model
with the lowest RMSE of 182,569,784.85 for Cluster 0, 238,994,002.58 for Cluster
1, and 317,144,761.10 for Cluster 2. The MAPE value of XGBoost is also lower
than other algorithms with a MAPE value of 11.38% for Cluster 0, 5.11% for
Cluster 1, and 3% for Cluster 2. The XGBoost model is selected for implementation

in the website-based prediction system.

Keywords: Big Data Analytics, Gradient Boost, XGBoost, Machine learning,
Support Vector Regression.
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