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IDENTIFIKASI KARYA SENI CITRA DIGITAL GENERASI
KECERDASAN BUATAN MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL
NEURAL NETWORK

Steven Vincent Hendrawan

ABSTRAK

Hubungan teknologi dan kesenian yang tidak terpisahkan memiliki dampak yang
besar dalam kehidupan manusia. Perkembangan yang tidak terpikirkan tersebut
mencetuskan industri kreatif yang meningkatkan peluang bagi pengembangan
kreasi manusia. Berbagai media penciptaan karya dimanfaatkan manusia, salah
satunya generasi citra menggunakan kecerdasan buatan. Pemanfaatan medium
tersebut menuai reaksi yang negatif karena memanfaatkan karya yang sudah ada
tanpa sepengetahuan pencipta sebenarnya sehingga menjadikannya plagiasi. Untuk
menangulangi aksi tersebut, citra dapat diidentifikasi menggunakan pembelajaran
dalam. Metode pembelajaran dalam yang dapat digunakan untuk pengolahan
citra adalah Convolutional Neural Network yang melibatkan struktur konvolusi
spatial yang dilakukan pada ruang 2D sehingga sesuai untuk melakukan analisis
citra. Dalam penelitian ini, sebuah model Convolutional Neural Network dibuat
untuk mengidentifikasi karya seni citra digital generasi kecerdasan buatan. Model
dikembangkan menggunakan arsitektur EfficientNetB1 dan Xception yang sudah
pernah dimanfaatkan dalam klasifikasi dataset ImageNet dan melakukan modifikasi
pada top layer berupa penambahan dan penghilangan dropout. Berdasarkan
pengujian model, model EfficientNetB1 dengan penghilangan dropout pada top
layer menghasilkan akurasi sebesar 97,68%, presisi sebesar 97,60%, recall sebesar
97,73%, dan f1-score sebesar 97,66%. Akomodasi penggunaan model dibuat dalam
media aplikasi web sederhana.

Kata kunci: EfficientNet, identifikasi citra, karya generasi kecerdasan buatan,
pembelajaran mesin, Xception
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Utilizing Convolutional Neural Network to Identify Artificial Intelligence
Generated Image Artworks

Steven Vincent Hendrawan

ABSTRACT

The inseparable relationship between art and technology has impacted human lives
greatly. This unthought development has brought forth the creative industry which
has given increased opportunity for man-made creations. Multitudes of media
has been employed by humans for this purpose, one being the usage of artificial
intelligence generation for images. The utilization of artificial intelligence-
generated art has yielded negative reactions due to its exploitation of pre-existing
artworks without the creator’s consent, resulting in it being an act of plagiarism.
To cope with the act, images can be identified with deep learning. One of the
deep learning methods suited for the task is convolutional neural network, which
involves spatial convolutive structures within two-dimensional spaces which fits
the characteristics of an image. In this research, a convolutional neural network
model is made to identify artificial intelligence-generated images. Model will
be developed from preexisting architectures, namely EfficientNetBl and Xception
which has been pretrained for ImageNet classification task with the modification
of inclusion or exclusion of dropout in the top layer. Based on model assessment,
the EfficientNetB1 model without the usage of top layer Dropout yielded 97.68%
accuracy, 97.60% precision, 97.73% recall, and reached an evaluative F1-score
of 97.66%. Accomodation for model utilization is done through the medium of a
simple web application.

Keywords:  Artificial Intelligence Generated Artworks, EfficientNet, Image
Identification, Machine Learning, Xception
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