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IMPLEMENTASI ALGORITMA CNN DAN SALIENCY MAP DALAM
KLASIFIKASI MOTIF BATIK TRUSMI

Yoga Aditiya

ABSTRAK

Batik Cirebon merupakan salah satu warisan budaya Indonesia yang memiliki
keunikan tersendiri dalam corak dan motifnya, yang mencerminkan kekayaan
budaya dan sejarah dari daerah asalnya. Penelitian ini bertujuan untuk
mengatasi tantangan dalam klasifikasi motif Batik Cirebon yang kompleks dengan
mengimplementasikan metode Convolutional Neural Network (CNN) dan Saliency
Map. Tiga motif utama yang digunakan adalah Mega Mendung, Singa Barong,
dan Keratonan. Dataset diperoleh dari berbagai sumber daring dan diproses
dengan teknik augmentasi gambar. CNN digunakan untuk mengenali pola visual
kompleks, sementara Saliency Map menyoroti area penting dalam gambar yang
mempengaruhi keputusan model. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model CNN
yang dikembangkan mampu mencapai akurasi sebesar 82%, presisi 83%, recall
82%, dan f1-score 82%. Penggunaan Saliency Map memberikan interpretabilitas
yang lebih baik, dan meningkatkan pemahaman terhadap proses klasifikasi.

Kata kunci: Batik Cirebon, CNN, klasifikasi, Saliency Map
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IMPLEMENTATION OF CNN ALGORITHM AND SALIENCY MAP IN THE
CLASSIFICATION OF TRUSMI BATIK MOTIFS

Yoga Aditiya

ABSTRACT

Cirebon Batik is one of Indonesia’s cultural heritages that has its own unique
patterns and motifs, reflecting the cultural richness and history of its region of
origin. This study aims to address the challenges in classifying the complex motifs of
Cirebon Batik by implementing Convolutional Neural Network (CNN) and Saliency
Map methods. The three main motifs used are Mega Mendung, Singa Barong, and
Keratonan. The dataset was obtained from various online sources and processed
using image augmentation techniques. CNN is used to recognize complex visual
patterns, while Saliency Map highlights important areas in the image that influence
the model’s decision. The results show that the developed CNN model achieved an
accuracy of 82%, precision of 83%, recall of 82%, and F1-score of 82%. The use
of Saliency Map provides better interpretability and enhances the understanding of
the classification process.

Keywords: Batik Cirebon, classification, CNN, Saliency Map
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