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IMPLEMENTASI ALGORITMA MULTINOMIAL NAÏVE BAYES UNTUK
DETEKSI AI GENERATED TEXT

Leo Candra Seldi

ABSTRAK

Perkembangan Artificial Intelligence dalam beberapa tahun terakhir telah
melakukan revolusi terhadap berbagai aspek kehidupan, seperti kedatangan
language model Generative Pre-trained Transformer 3 yang dapat membuat
teks seperti manusia pada tingkat yang belum pernah dicapai sebelumnya.
Hal tersebut menciptakan sebuah masalah yaitu meningkatnya kesulitan untuk
membedakan konten yang dibuat oleh mesin dan manusia. Penelitian ini
menggunakan dataset yang berisi teks yang dibuat oleh manusia dan AI, yang akan
diklasifikasikan oleh Model Multinomial Naı̈ve Bayes dengan feature extraction
Bag of Words. Model tersebut akan digunakan untuk pengujian lebih lanjut, yaitu
pengujian dengan input text dari pengguna. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
pengujian algoritma Multinomial Naı̈ve Bayes menggunakan dataset memiliki
performa yang sangat baik, dimana diperoleh accuracy model sebesar 98%.
Setelah dilakukan hyperparameter tuning terhadap model tersebut, nilai accuracy
mengalami peningkatan yang tidak signifikan, dimana jika dilakukan pembulatan,
nilai accuracy model setelah dilakukan hyperparameter tuning juga sebesar
98%. Nilai precision, recall, dan F-1 score dari model sebelum dan sesudah
dilakukan hyperparameter tuning juga hampir serupa. Model dengan nilai alpha
terbaik selanjutnya digunakan untuk pengujian algoritma Multinomial Naı̈ve Bayes
menggunakan teks buatan manusia dan AI generated text sebagai input text dengan
bahasa Inggris dan bahasa Indonesia, dimana model dapat mendeteksi 18 dari 20
teks buatan manusia dan 17 AI generated text dengan jenis kalimat berbeda dengan
benar pada teks berbahasa Inggris, sementara model dapat mendeteksi 8 dari 10 teks
buatan manusia dan 7 dari 10 AI generated text dengan benar pada teks berbahasa
Indonesia.

Kata kunci: Artificial Intelligence, Bag of Words, Multinomial Naı̈ve Bayes
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Multinomial Naı̈ve Bayes Algorithm Implementation for AI Generated Text
Detection

Leo Candra Seldi

ABSTRACT

The development of Artificial Intelligence in recent years has revolutionized various
aspects of life, such as the emergence of the Generative Pre-trained Transformer 3
language model, which can generate human-like text at an unprecedented level.
This creates increasingly difficult problems in differentiating machine- and human-
generated content. This research uses a dataset containing text generated by
humans and AI, which will be classified using the Multinomial Naı̈ve Bayes model
with Bag of Words feature extraction. The model will be tested further, including
testing with user input text. The research results show that testing the model using
the dataset has an excellent performance, where the model has a 98% accuracy.
After hyperparameter tuning was performed on the model, the accuracy value
experienced a non-significant increase, where if rounded, the accuracy value of the
model after hyperparameter tuning is also 98%. The precision, recall, and f-1 score
of the model with different hyperparameter alpha values are also nearly identical.
Subsequently, the model with the best alpha value was used to test the Multinomial
Naive Bayes algorithm. The model was able to correctly detect 18 out of 20 human-
written texts and 17 out of 20 AI-generated texts with different types of sentences.
Meanwhile, the model was able to correctly detect 8 out of 10 human-written texts
and 17 out of 20 AI-generated texts in Indonesian.

Keywords: Artificial Intelligence, Bag of Words, Multinomial Naı̈ve Bayes
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