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IMPLEMENTASI ALGORITMA YOLOvV8 UNTUK
MENDETEKSI ALAT PELINDUNG DIRI (APD) PADA

PEKERJA KONSTRUKSI DI UNIT K3L UMN

Katherine Allen Lius
ABSTRAK

Penggunaan Alat Pelindung Diri (APD) merupakan hal krusial dalam
melindungi para pekerja konstruksi dari cedera fisik dan kematian. Unit K3L UMN
merupakan bagian dari Universitas Multimedia Nusantara yang bertanggung jawab
untuk menjamin Kesehatan dan Keselamatan Kerja (K3) untuk seluruh sivitas
UMN. Pengawasan manual untuk memastikan kelengkapan APD di lokasi
konstruksi memerlukan sumber daya manusia sehingga tidak efisien waktu, serta
rawan terjadi human error. Oleh karena itu, diperlukan sebuah solusi yang efisien
dan inovatif untuk meningkatkan kepatuhan dalam penggunaan APD terutama di
lingkungan kampus UMN. Algoritma YOLO (You Only Look Once) dikenal
sebagai salah satu algoritma deteksi objek berbasis deep learning yang canggih dan
efisien. Dengan mengimplementasikan YOLOv8 untuk mendeteksi kelalaian
penggunaan APD, diharapkan dapat membantu dan meningkatkan efektivitas
pengawasan kelengkapan APD di UMN. Unit K3L dapat terbantu terutama dalam
hal pendataan dan deteksi kewajiban APD ketika pekerja konstruksi bekerja di
lingkungan UMN. Hasil penelitian membandingkan 2 Model YOLOvV8 yang sudah
dilatih dengan dataset yang berbeda sehingga mampu mendeteksi objek APD.
Model terbaik yaitu Model 1 yang memperoleh hasil validasi dengan data Unit K3L
UMN vyaitu Precision sebesar 0,905, Recall sebesar 0,586, mAP50 sebesar 0,667,
dan mAP50-95 sebesar 0,478. Model yang telah dikembangkan berhasil
diimplementasikan ke dalam sistem berbasis web untuk membantu Unit K3L UMN
melakukan deteksi objek pada data gambar dari pekerja konstruksi yang bekerja di
UMN.

Kata kunci: Object Detection, YOLOVS8, PPE Detection
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IMPLEMENTATION OF YOLOV8 ALGORITHM FOR
PERSONAL PROTECTIVE EQUIPMENT (PPE) DETECTION IN

CONSTRUCTION WORKERS AT UMN K3L UNIT
Katherine Allen Lius

ABSTRACT (English)
Personal Protective Equipment (PPE) is crucial and plays an

important role in protecting construction workers from physical injury and
even death. The UMN K3L Unit is a part of Multimedia Nusantara
University which is responsible for ensuring Occupational Health and
Safety (K3) for all UMN academics. Manual supervision to ensure the
completeness of PPE at construction sites requires human resources so it is
not efficient in terms of time, and prone to human error. Therefore, an
efficient and innovative solution is needed to increase compliance with the
use of PPE, especially in the UMN campus environment. YOLO (You Only
Look Once) algorithm is known as an efficient deep learning-based object
detection algorithm. By implementing YOLOV8 to detect negligence in the
use of PPE, it is hoped that it can help to increase the effectiveness of
monitoring the completeness of PPE at UMN. So that the K3L Unit can be
assisted in carrying out its duties and responsibilities, especially in terms of
collecting data and detecting PPE obligations when construction workers
work in the UMN environment. The research results compare 2 YOLOv8
models that have been trained with different datasets so that they can detect
PPE objects. The best model is Model 1 which obtained validation results
with UMN K3L Unit data, namely Precision of 0.905, Recall of 0.586,
mAP50 of 0.667, and mAP50-95 of 0.478. The model has been successfully
implemented into a web-based system to help the UMN K3L Unit carry out

object detection in image data from construction workers working at UMN.

Keywords: Object Detection, YOLOV8, PPE Detection
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