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PENERAPAN RESNET-50 DALAM MENGIDENTIFIKASI JENIS
DAGING MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK

Michael Philip

ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk menjelaskan penerapan arsitektur ResNet-50 pada
model Convolutional Neural Network (CNN) dalam mengidentifikasi jenis daging,
serta menentukan akurasi model tersebut dalam mengenali perbedaan warna dan
tekstur antara daging ayam, sapi, dan babi. Hal ini penting mengingat maraknya
daging oplosan dan kurangnya pengetahuan masyarakat dalam memilih daging
yang tepat. Penelitian ini melibatkan studi literatur, pengumpulan dan pre-
processing data gambar daging dari Kaggle, pembagian data menjadi pelatihan,
validasi, dan pengujian, pelatihan model CNN, serta evaluasi kinerja model.
Hasil dan metode didokumentasikan secara sistematis dalam laporan. Penelitian
ini mengembangkan model klasifikasi jenis daging menggunakan Convolutional
Neural Network (CNN) dengan ResNet-50 yang dilatih pada 345 gambar daging
ayam, sapi dan babi. Dataset dibagi menjadi data pelatihan (80%), validasi
(10%), dan pengujian (10%). Model mencapai akurasi validasi sebesar 85.29%
dan akurasi pengujian sebesar 94.29%. Evaluasi model menunjukkan hasil prediksi
yang akurat pada sebagian besar sampel uji. Penelitian ini berhasil menerapkan
CNN dengan arsitektur ResNet-50 untuk mengidentifikasi jenis daging (ayam,
sapi dan babi) dengan akurasi validasi 85.29% dan akurasi pengujian 94.29%.
Model menggunakan TensorFlow, Keras, Google Colab, dan data augmentasi untuk
meningkatkan kinerja dan akurasi prediksi.

Kata kunci: akurasi model, augmentasi data, Convolutional Neural Network
(CNN), identifikasi daging, ResNet-50
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Application of ResNet-50 in Identifying Meat Types Using Convolutional

Neural Network

Michael Philip

ABSTRACT

This research aims to explain the application of the ResNet-50 architecture in
a Convolutional Neural Network (CNN) model for identifying meat types, as
well as determining the model’s accuracy in recognizing differences in color and
texture between chicken, beef, and pork. This is important given the prevalence
of adulterated meat and the lack of public knowledge in choosing the right meat.
The research involves literature study, data collection and pre-processing of meat
images from Kaggle, data splitting into training, validation, and testing sets,
training the CNN model, and evaluating the model’s performance. The methods
and results are systematically documented in the report. This study develops a
meat type classification model using CNN with ResNet-50, trained on 345 images of
chicken, beef, and pork. The dataset is divided into training data (80%), validation
data (10%), and testing data (10%). The model achieves a validation accuracy
of 85.29% and a testing accuracy of 94.29%. Model evaluation shows accurate
predictions on most test samples. This research successfully applies CNN with
the ResNet-50 architecture to identify meat types (chicken, beef, and pork) with a
validation accuracy of 85.29% and a testing accuracy of 94.29%. The model uses
TensorFlow, Keras, Google Colab, and data augmentation to enhance performance
and prediction accuracy.

Keywords: Convolutional Neural Network (CNN), data augmentation, meat
identification, model accuracy, ResNet-50
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