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OPTIMALISASI MODEL PREDIKSI HARGA SAHAM SEKTOR
INFRASTRUKTUR DENGAN ALGORITMA HIBRIDA CNN-LSTM
(Rieva Putri Safa)

ABSTRAK

Tren peningkatan investasi saham di Indonesia menekankan pada saham
infrastruktur, sektor pasar modal terpopuler kedua. Analisis saham yang
komprehensif diperlukan karena investasi saham dapat menghasilkan untung dan
rugi. Oleh karena itu, investor memerlukan pendekatan analitis yang lebih maju
untuk menemukan kemungkinan investasi terbaik dan tren pasar. Untuk
penyetelan hyperparameter dan optimasi model prediksi harga saham, Grid
Search, XGBoost, dan CNN-LSTM hybrid digunakan. Kerangka kerja CRISP-
DM dan Python digunakan untuk menganalisis harga saham dari empat bisnis
infrastruktur Indonesia. Hasil menunjukkan bahwa model hybrid CNN-LSTM
yang menggunakan parameter Grid Search dari kedua model tunggal
mengoptimalkan kinerja model tunggal CNN dan LSTM dalam memprediksi
empat harga saham infrastruktur, yaitu EXCL.JK, JSMR.JK, TLKM.JK, dan
FREN.JK. Pada 3 dari 4 kode saham, model CNN-LSTM memiliki performa
terbaik terutama pada EXCL.JK dengan RMSE 0.009199, MSE 8.463e-05, MAE
0.0066978, dan MAPE 0.026313. Model hibrida CNN-LSTM lebih cocok dengan
hasil aktual dan antisipasi. Namun, XGBoost mengoptimalkan model tetapi tidak
signifikan. Studi ini menemukan bahwa model hybrid CNN-LSTM efektif dalam
memprediksi harga saham sektor infrastruktur Indonesia, dengan nilai error yang
lebih rendah dibandingkan model tunggal LSTM dan CNN. Model hybrid
mengoptimalkan satu model untuk prediksi harga saham yang lebih akurat. Hasil
ini menunjukkan bahwa pembelajaran mendalam, khususnya model hibrida,

meningkatkan prediksi harga saham.

Kata kunci: CNN-LSTM, Deep Learning, Grid Search, Prediksi Harga Saham,
XGBoost
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OPTIMIZATION OF INFRASTRUCTURE SECTOR STOCK PRICE

PREDICTION MODEL USING CNN-LSTM HYBRID ALGORITHM

(Rieva Putri Safa)

ABSTRACT (English)

Indonesia's rising stock investment trend emphasizes infrastructure shares,
the capital market's second most popular sector. Comprehensive stock
analysis is necessary since stock investments can yield profits and losses.
Therefore, investors need more advanced analytical approaches to find the
best investment possibilities and market trends. For hyperparameter tuning
and stock price prediction model optimization, Grid Search, XGBoost, and a
CNN-LSTM hybrid are utilized. The CRISP-DM framework and Python
were used to analyze stock prices from four Indonesian infrastructure
companies. Results demonstrate that the CNN-LSTM hybrid model using
Grid Search parameters from both single models optimizes CNN and LSTM
single model performance in predicting four infrastructure stock prices,
namely EXCL.JK, JSMR.JK, TLKM.JK, and FREN.JK. On 3 out of 4 stock
code, the CNN-LSTM model performed best especially on EXCL.JK with
RMSE 0.009199, MSE 8.463e-05, MAE 0.0066978, and MAPE 0.026313.
The CNN-LSTM hybrid model matches actual and anticipated results better.
However, XGBoost optimizes model but is insignificant. This study found
that the CNN-LSTM hybrid model effectively predicts share prices, with
lower error values than the single LSTM and CNN models. Hybrid model
optimizes model for more accurate stock price predictions. These results
suggest that deep learning, especially hybrid models, improves stock price

predictions.

Keywords: CNN-LSTM, Deep Learning, Grid Search, Stock Price
Prediction, XGBoost
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