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PERBANDINGAN ALGORITMA SVM DAN NAIVE BAYES DALAM
ANALISIS SENTIMEN PEMINDAHAN IKN DI TWITTER

Bryant Christopher Hihola

ABSTRAK

Pemindahan pusat pemerintahan Indonesia dari Jakarta ke lokasi baru atau wilayah
lain telah menjadi topik perbincangan sejak masa kepemimpinan Presiden Soekarno
sampai Susilo Bambang Yudhoyono. Meskipun demikian, hingga saat ini
rencana tersebut belum terealisasi. Kehadiran pemindahan IKN Indonesia tentu
memunculkan berbagai respons, terutama dari masyarakat Indonesia. Mengingat
bahwa perubahan ibu kota negara Indonesia merupakan isu yang sangat sensitif,
banyak pembahasannya terjadi di media sosial, termasuk di platform seperti twitter.
Oleh karena itu, dilakukan penelitian yang bertujuan untuk mengklasifikasikan
sentimen dari opini masyarakat pengguna twitter terhadap pemindahan ibukota
negara. Pada penelitian ini terdapat model yang dibuat untuk klasifikasi
menggunakan dua algoritma Naive Bayes Classifier dan Support Vector Machine
untuk membandingkan tingkat akurasi kedua algoritma tersebut. Hasil penlitian ini
adalah akurasi tertinggi pada skenario balance data didapat pada rasio 90:10 oleh
Naive Bayes sebesar 94,78% dibanding dengan Support Vector Machine sebesar
92,87%. Sedangkan pada skenario imbalance data, akurasi tertinggi didapat pada
rasio 90:10 oleh Support Vector Machine sebesar 84,88% dibanding dengan Naive
Bayes sebesar 81,10%. Mayoritas sentimen pada pemindahan IKN adalah positif.
Oleh karena itu, dapat disimpulkan bahwa sentimen pengguna twitter terhadap
pemindahan IKN adalah positif.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Confusion Matrix, Naive Bayes Classifier, Support
Vector Machine
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Comparison of SVM and Naive Bayes Algorithms in Sentiment Analysis of
IKN Transfers on Twitter

Bryant Christopher Hihola

ABSTRACT

Moving the center of Indonesian government from Jakarta to a new location
or region others have been a topic of conversation since President Soekarno’s
leadership to Susilo Bambang Yudhoyono. Nevertheless, until now this plan has
not been realized. The presence of the transfer of Indonesian IKN is certain elicited
various responses, especially from the Indonesian people. Remember that changing
the capital city of Indonesia is a very sensitive issue, much of the discussion occurs
on social media, including on platforms such as Twitter. Therefore, research was
carried out which aimed to classify sentiment from the opinion of the Twitter user
community regarding the relocation of the capital country. In this research, a model
was created for classification using two algorithms Naive Bayes Classifier and
Support Vector Machine to compare the level of accuracy of the two algorithms.
The results of this research show that in the imbalance data scenario, the best
accuracy was achieved on 90:10 ratio by the Support Vector Machine model with
84.88% compared to Naive Bayes model with 81.10%, while for the balanced
data scenario, the highest accuracy was achieved by the Naive Bayes model with
94.78% compared to Support Vector Machine model with 92.87%. The majority
of sentiments for the IKN transfers is positive. Therefore it can be concluded that
sentiment twitter users regarding IKN transfers are positive.

Keywords: Naive Bayes Classifier, Confusion Matrix, Sentiment Analysis, Support
Vector Machine
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