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PENGEMBANGAN MODUL U-TAPIS UNTUK MENDETEKSI
KESALAHAN PENGGUNAAN TANDA BACA MENGGUNAKAN

RECURRENT NEURAL NETWORK

Andrea Zoe Putri Sukonco

ABSTRAK

Penelitian ini mengeksplorasi pengembangan U-Tapis, sebuah alat yang
dirancang untuk secara otomatis mendeteksi dan memperbaiki kesalahan
tanda baca berdasarkan edisi kelima Ejaan yang Disempurnakan (EYD V).
Dengan memanfaatkan Recurrent Neural Network (RNN), sebuah model
pembelajaran mendalam yang cocok untuk data sekuensial, U-Tapis secara efisien
mengidentifikasi kesalahan tanda baca dalam teks Bahasa Indonesia. Penelitian
ini menggunakan dataset yang terdiri dari 1.035 artikel dari Tribunnews.com,
mencakup 9.930 kalimat, untuk pelatihan dan evaluasi. Teknik pra-pemrosesan data
seperti tokenisasi digunakan untuk mempersiapkan teks sebelum analisis. Model
RNN yang digunakan menunjukkan akurasi sebesar 69%, yang menunjukkan
potensi untuk meningkatkan efisiensi dalam deteksi kesalahan tanda baca, meskipun
masih memerlukan penyempurnaan lebih lanjut untuk mencapai akurasi yang
lebih tinggi. Hasil penelitian menunjukkan bagaimana Deep Learning dan
Natural Language Processing (NLP) dapat menyederhanakan proses editorial
dengan mengotomatiskan deteksi kesalahan, memastikan konsistensi bahasa, dan
mengurangi upaya manual dalam jurnalisme dan bidang lain yang bergantung pada
teks.

Kata kunci: Kesalahan tanda baca, Recurrent Neural Network (RNN), Natural
Language Processing (NLP)
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Development of the U-Tapis Module for Detecting Punctuation Misuse Using
Recurrent Neural Network

Andrea Zoe Putri Sukonco

ABSTRACT

This study explores the development of U-Tapis, a tool designed to automatically
detect and correct punctuation errors based on the fifth edition of Ejaan yang
Disempurnakan (EYD V). By utilizing a Recurrent Neural Network (RNN), a
deep learning model suitable for sequential data, U-Tapis efficiently identifies
punctuation errors in Indonesian text. The study employs a dataset comprising
1,035 articles from Tribunnews.com, covering 9,930 sentences, for training and
evaluation. Data preprocessing techniques, such as tokenization, were applied
to prepare the text for analysis. The RNN model achieved an accuracy of
69%, indicating its potential to enhance efficiency in punctuation error detection,
although further refinement is needed to achieve higher accuracy. The findings
demonstrate how Deep Learning and Natural Language Processing (NLP) can
simplify editorial processes by automating error detection, ensuring language
consistency, and reducing manual effort in journalism and other text-dependent
fields.

Keywords: Punctuation Errors, Recurrent Neural Network (RNN), Natural
Language Processing (NLP)
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