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KLASIFIKASI TUMOR OTAK BERDASARKAN GAMBAR MRI
MENGGUNAKAN EFFICIENTNETV2B1

Ricaro Alisio

ABSTRAK

Otak adalah organ utama dalam sistem saraf pusat yang bertanggung jawab untuk
mengendalikan berbagai fungsi tubuh, termasuk pemikiran, ingatan, emosi, dan
gerakan. Karena pentingnya fungsi otak bagi kehidupan manusia, kesehatan
otak juga harus diperhatikan. Tumor otak adalah salah satu penyakit otak yang
umum ditemukan di seluruh dunia pada tahun 2019. Terdapat sekitar 347992
kasus baru tumor otak di seluruh dunia dengan presentase meninggal sebesar 71%
pada tahun 2019. Cukup sulit untuk melakukan diferensiasi antara berbagai jenis
tumor otak seperti Glioma, pituitary dan Meningioma dari sebuah gambar MRI
karena adanya berbagai kesamaan karakteristik diantara ketiganya. Penanganan dari
jenis tumor otak seperti Glioma, Meningioma, dan Pituitary juga tidaklah sama,
oleh karena itu penting untuk bisa membedakan dari ketiga jenis tumor tersebut.
Karena kesulitan itu dalam melakukan perbedaan antara ketiga penyakit tersebut,
penggunaan machine learning dapat menjadi salah satu alat bantu dalam melakukan
pengambilan keputusan. Salah satu penggunaan machine learning dalam kasus
ini adalah dengan menggunakan Convolutional Neural Network (CNN). CNN
adalah sebuah algoritma yang menggunakan konsep aljabar linear khususnya
pada operasi konvolusi yang berisikan berbagai operasi matematika di dalamnya
untuk mengekstrak fitur dan melakukan identifikasi pada sebuah gambar. Pada
penelitian ini akan digunakan pre trained model EfficientNetV2B1 dalam melakukan
klasifikasi penyakit tumor otak. Penggunaan EfficientNetV2BI dalam melakukan
klasifikasi penyakit tumor otak pada penelitian ini mendapatkan angka akurasi
sebesar 99,01%, precision sebesar 99,02%, recall sebesar 99,01%, dan F1-score
sebesar 99,01%.

Kata kunci: EfficientNetV2B1, Otak, Tumor
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BRAIN TUMOR CLASSIFICATION BASED ON MRI IMAGES USING
EFFICIENTNETV2BI1

Ricaro Alisio

ABSTRACT

The brain is the primary organ in the central nervous system responsible for
controlling various body functions, including thinking, memory, emotions, and
movement. Given the importance of brain functions for human life, brain health
must also be a priority. Brain tumors are one of the most common brain diseases
globally, with approximately 347992 new cases reported worldwide in 2019 and
a mortality rate of 71% in the same year. Differentiating between various types
of brain tumors, such as Glioma, Pituitary, and Meningioma, from an MRI image
is quite challenging due to their overlapping characteristics. Treatment for brain
tumors such as Glioma, Meningioma, and Pituitary varies, making it essential
to distinguish between these tumor types. Due to the difficulty in differentiating
these diseases, the application of machine learning can serve as a decision-
making aid. One approach to applying machine learning in this case is by
using a Convolutional Neural Network (CNN). CNN is an algorithm that employs
linear algebra concepts, particularly convolution operations, which include various
mathematical computations to extract features and perform image identification.
This study utilizes the pre-trained model EfficientNetV2BI to classify brain tumor
diseases. The application of EfficientNetV2BI1 for brain tumor classification in this
research achieved an accuracy of 99.01% , a precision of 99.02% , a recall of
99.01% , and an F1-score of 99.01% .

Keywords: Brain, EfficientNetV2B1, Tumor
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