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PERBANDINGAN BERBAGAI TEKNIK FEATURE EXTRACTION
PADA NAIVE BAYES UNTUK MENGOPTIMALKAN DETEKSI

BERITA HOAX DI INDONESIA

CHRISTIAN IVAN WIBOWO

ABSTRAK

Pada era digital saat ini, penyebaran berita hoax menjadi masalah yang
semakin mendesak, yang memengaruhi stabilitas sosial dan politik, serta
merusak kepercayaan publik. Deteksi berita hoax secara otomatis dapat
membantu mengatasi masalah ini dengan menggunakan teknik klasifikasi
teks berbasis machine learning. Penelitian ini menguji kinerja algoritma
Naive Bayes dalam mendeteksi berita bohong (hoax), dengan menggunakan
dua teknik ekstraksi fitur yaitu CountVectorizer dan TfidfVectorizer, dengan
variasi n-gram (unigram, bigram, trigram). Data yang digunakan diperoleh
dari sumber Mafindo API dan Kaggle, yang terdiri dari 29.552 entri
berita yang terdiri dari berita hoax dan berita faktual. Hasil percobaan
menunjukkan bahwa model Naive Bayes dengan unigram CountVectorizer
(1,1) memberikan kinerja terbaik dengan akurasi sebesar 93% pada data
uji, sedangkan unigram TfidfVectorizer (1,1) menghasilkan akurasi sebesar
90,6%. Selain itu, penggunaan n-gram yang lebih tinggi (bigram dan
trigram) justru menurunkan kinerja model. Temuan ini menunjukkan bahwa
dalam konteks pendeteksian hoax, penggunaan unigram CountVectorizer
lebih efektif, sedangkan TfidfVectorizer lebih cocok untuk tugas yang
memerlukan penekanan pada kata-kata yang jarang. Studi ini berkontribusi
pada pengembangan sistem pendeteksian hoax yang lebih efisien dan akurat.

Kata kunci: CountVectorizer, Hoax, Klasifikasi Teks, Naive Bayes,
TfidfVectorizer
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COMPARISON OF VARIOUS FEATURE EXTRACTION
TECHNIQUES IN NAIVE BAYES TO OPTIMIZE HOAX NEWS

DETECTION IN INDONESIA

CHRISTIAN IVAN WIBOWO

ABSTRACT

In today’s digital era, the spread of hoaxes has become an increasingly
pressing problem, affecting social and political stability, and damaging public
trust. Automatic detection of hoaxes can help overcome this problem by
using machine learning-based text classification techniques. This study tests
the performance of the Naive Bayes algorithm in detecting hoaxes, using
two feature extraction techniques: CountVectorizer and TfidfVectorizer, with
variations of n-grams (unigrams, bigrams, trigrams). The data used were
obtained from Mafindo API and Kaggle sources, consisting of 29,552 news
entries consisting of hoax and factual news. The experimental results show
that the Naive Bayes model with CountVectorizer unigram (1,1) provides
the best performance with an accuracy of 93% on the test data, while
TfidfVectorizer unigram (1,1) produces an accuracy of 90.6%. In addition, the
use of higher n-grams (bigrams and trigrams) actually decreases the model’s
performance. These findings suggest that in the context of hoax detection,
the use of unigram CountVectorizer is more effective, while TfidfVectorizer
is more suitable for tasks that require emphasis on rare words. This study
contributes to the development of a more efficient and accurate hoax detection
system.

Keywords: CountVectorizer, Hoax, Naive Bayes, Text Classification,
TfidfVectorizer
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