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ANALISIS SENTIMEN PROGRAM NATURALISASI PEMAIN TIMNAS
SEPAK BOLA INDONESIA MENGGUNAKAN ALGORITMA NAIVE

BAYES

Sabilillah Amory Reyhan Rusjdi

ABSTRAK

Naturalisasi adalah proses hukum yang dilakukan oleh seseorang dalam
memperoleh kewarganegaraan suatu negara. Program naturalisasi pemain telah
dilakukan oleh Persatuan Sepak Bola Seluruh Indonesia (PSSI) sejak 2010 namun
hingga saat ini prestasi timnas sepak bola Indonesia kurang baik yang menyebabkan
banyak menuai pro dan kontra. Oleh karena itu dilakukan analisa sentimen dengan
tujan mengetahui opini masyarakat terkait program naturalisasi. Untuk mencapai
tingkat akurasi tertinggi, sentimen dibagi menjadi dua, yaitu sentimen positif dan
sentimen negatif. Model yang digunakan dalam melakukan klasifikasi merupakan
model dengan algoritma Na¨ıve Bayes dan TF-IDF Vectorizer dalam mengukur
relevansi kata. Penyeimbangan data juga dilakukan dengan tujuan data menjadi
seimbang. Hasil yang didapat sebelum data seimbang yakni Complement Naive
Bayes dengan akurasi tertinggi yaitu 84% dengan precision 65%, recall 94% dan
F1-score 77% pada data positif, lalu data negatif didapat dengan precision 97%,
recall 81% dan F1-score 88%. Setelah dilakukan penyeimbangan yakni kedua
model Multinomial Naive Bayes dan Complement Naive Bayes dengan akurasi
tertinggi yaitu 90% dengan precision 89%, recall 94% dan F1-score 84% pada data
positif, lalu data negatif didapat dengan precision 98%, recall 89% dan F1-score
91%.

Kata kunci: Analisis sentimen, Machine Learning, Naive Bayes, Naturalisasi,
Timnas Indonesia
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SENTIMENT ANALYSIS OF THE INDONESIAN FOOTBALL NATIONAL
TEAM PLAYER NATURALIZATION PROGRAM USING NAIVE BAYES

ALGORITHM

Sabilillah Amory Reyhan Rusjdi

ABSTRACT

Naturalization is a legal process carried out by a person in obtaining citizenship
of a country. The player naturalization program has been carried out by the
Indonesian Football Association (PSSI) since 2010, but until now the achievements
of the Indonesian national football team are not good, which has caused many pros
and cons. Therefore, sentiment analysis is carried out with the aim of knowing
public opinion regarding the naturalization program. To achieve the highest level
of accuracy, sentiment is divided into two, namely positive sentiment and negative
sentiment. The model used in classification is a model with the Na¨ıve Bayes
algorithm and TF-IDF Vectorizer in measuring word relevance. Data balancing
is also done with the aim of the data being balanced. The results obtained before
the data is balanced are Complement Naive Bayes with the highest accuracy of 84%
with precision 65%, recall 94% and F1-score 77% on positive data, then negative
data is obtained with precision 97%, recall 81% and F1-score 88%. After balancing
the two models Multinomial Naive Bayes and Complement Naive Bayes with the
highest accuracy of 90% with precision 89%, recall 94% and F1-score 84% on
positive data, then negative data is obtained with precision 98%, recall 89% and
F1-score 91%.

Keywords: Indonesian National Team, Machine Learning, Naive Bayes,
Naturalization, Sentiment analysis
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