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PEMILIHAN MODEL KLASIFIKASI MACHINE LEARNING UNTUK
MODERASI KOMENTAR JUDI ONLINE DI YOUTUBE

Ray Theodorus

ABSTRAK

YouTube memiliki lebih dari 2,5 miliar pengguna aktif bulanan per 2023, kendati
demikian kini di Indonesia kolom komentar pada lama tersebut kerap
disalahgunakan untuk promosi judi online. Hal ini memberikan pengalaman buruk
bagi pengguna serta citra buruk bagi pengelola akun. Saat ini sistem moderasi
otomatis bawaan YouTube masih kesulitan mengenali bahasa manipulatif yang
digunakan pelaku spam. Penelitian ini bertujuan mengembangkan model
klasifikasi berbasis machine learning yang mampu menyaring komentar promosi
judi online secara lebih akurat dan adaptif.

Data diperoleh melalui YouTube Data API dari 20 channel terpilih (50 video
terakhir per channel; cut-off 9 Maret 2025) dan diberi label menjadi dua kelas:
judi online (spam) dan non-spam . Setelah pembersihan teks, tokenisasi TF-IDF,
pembagian data latih-uji 80/20, serta undersampling untuk menyeimbangkan
kelas, dilakukan benchmarking 11 algoritma. K-Nearest Neighbors (KNN) serta
Logistic Regression menunjukkan performa terbaik dan selanjutnya akan
dikomparasi melalui optimasi dengan RandomizedSearchCV .

Hasil evaluasi awal menempatkan KNN sebagai model terakurat (accuracy 98,48
% dan Fl-score makro 83,07 %), dan hyperparameter tuning pada KNN
meningkatkan recall makro menjadi 94 % meski menurunkan accuracy menjadi
97 % dan Fl-score makro menjadi 78,30 %. Sebaliknya, Logistic Regression
ter-tuning  (C=5,95; class weight='balanced'; penalty="12'; solver='sag')
meningkatkan recall makro menjadi 97 % dengan penurunan precision dan
Fl-score yang minimal serta runtime hanya 0,05 s. Dengan prioritas
meminimalkan false negatives sambil menjaga accuracy dan precision, Logistic
Regression ter-tuning dipilih sebagai solusi akhir, membuktikan efektivitas
pendekatan machine learning dalam moderasi komentar judi online di YouTube.

Kata kunci: Judi online, Klasifikasi teks, Machine learning, Moderasi komentar,
YouTube
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SELECTION OF MACHINE LEARNING CLASSIFICATION MODEL
FOR ONLINE GAMBLING COMMENT MODERATION ON

YOUTUBE
Ray Theodorus

ABSTRACT (English)

YouTube had over 2.5 billion monthly active users by 2023, yet in Indonesia,
comments are often abused for online gambling promotion, degrading user
experience and channel reputations. YouTube's moderation struggles to detect
manipulative spam language, motivating this study to develop a more accurate,
adaptive ML classifier.

We collected 1 071 028 comments via YouTube Data API from 20 channels (50
latest videos each; cut-off March 9, 2025). After deduplication, 897 894 unique
comments remained (17 183 spam, 880 711 non-spam). Texts were cleaned,
TF-IDF vectorized (5 000 features), and split 80/20. Classes were balanced via
random undersampling, and 11 algorithms benchmarked. K-Nearest Neighbors
(KNN) and Logistic Regression (LR) performed best and were optimized with
RandomizedSearchCV.

Initial evaluation placed KNN first (accuracy 98.48 %, macro F1 83.07 %).
Tuning KNN (ball_tree, leaf size=42, n_neighbors=2, p=2, weights='distance’)
raised macro recall to 94 % but dropped accuracy to 97 % and macro FI to 78.3
%. Tuned LR (C=5.95, class weight="balanced', penalty='12', solver='sag’)
achieved 97 % macro recall with minor precision/F1 losses and runtime 0.05 s.
Prioritizing minimal false negatives while preserving accuracy and precision, we
select tuned LR as the final solution, proving ML's effectiveness in moderating
gambling spam on YouTube.

Keywords: online gambling, text classification, machine learning, comment
moderation, YouTube
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