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OPTIMASI DAN PEMILIHAN ALGORITMA MACHINE
LEARNING UNTUK PREDIKSI HARGA RUMAH DI

KABUPATEN TANGERANG

(Daffa Kaisha Pratama Chandra)

ABSTRAK

Tempat tinggal merupakan kebutuhan primer bagi setiap individu, dengan
rumah sebagai salah satu jenis hunian utama yang paling diminati. Di
Indonesia, mayoritas masyarakat masih lebih memilih untuk membeli rumah
dibandingkan jenis hunian lainnya seperti apartemen. Di wilayah Tangerang,
harga rumah terus mengalami peningkatan dari tahun ke tahun, namun hingga
saat ini belum terdapat acuan standar mengenai harga rumah berdasarkan
spesifikasinya. Oleh karena itu, dibutuhkan sebuah model yang mampu
memprediksi harga rumah secara akurat dan dapat dijadikan sebagai acuan
bagi calon pembeli dalam merencanakan pembelian properti. Penelitian ini
bertujuan untuk membandingkan kinerja model regresi machine learning
dalam memprediksi harga rumah berdasarkan data dari rumahl123.com
dengan menggunakan tiga algoritma, yaitu Multiple Linear Regression,
Random Forest (dengan dan tanpa tuning hyperparameter Optuna), serta
XGBoost (dengan dan tanpa tuning hyperparameter Optuna). Evaluasi
dilakukan menggunakan koefisien determinasi (R?), Root Mean Squared
Error (RMSE), dan Mean Absolute Percentage Error (MAPE). Hasil analisis
menunjukkan bahwa seluruh model XGBoost yang telah dioptimalkan
menggunakan Optuna menunjukkan hasil terbaik dengan nilai R? sebesar
0,9098, RMSE sebesar 0,2450, dan MAPE sebesar 0,0084 pada data uiji.
Model ini terbukti efektif dalam menangkap hubungan non-linier yang
kompleks pada data properti, sehingga menjadi model paling andal untuk
estimasi harga rumah di Kabupaten Tangerang.

Kata kunci: Hyperparameter Tuning, Machine Learning, Prediksi Harga
Rumah
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OPTIMIZING AND MACHINE LEARNING ALGORITHM

SELECTION FOR HOUSE PRICE PREDICTION IN

TANGERANG REGENCY

(Daffa Kaisha Pratama Chandra)

ABSTRACT (English)

Housing is a primary need for every individual, with houses being one of the
most preferred types of dwellings. In Indonesia, the majority of people still
prefer buying a house over other types of residences such as apartments. In
the Tangerang region, house prices continue to rise year by year; however,
there is currently no standardized reference for house prices based on their
specifications. Therefore, a model capable of accurately predicting house
prices is needed as a reference for prospective buyers in planning property
purchases. This study aims to compare the performance of regression-based
machine learning models in predicting house prices using data from
rumah123.com by applying three algorithms: Multiple Linear Regression,
Random Forest (with and without hyperparameter tuning using Optuna), and
XGBoost (with and without hyperparameter tuning using Optuna).
Evaluation was conducted using three key metrics: coefficient of
determination (R2), Root Mean Squared Error (RMSE), and Mean Absolute
Percentage Error (MAPE). The analysis results show that among all models,
the XGBoost model optimized with Optuna achieved the best performance,
with an R? value of 0.9098, an RMSE of 0.2450, and a MAPE of 0.0084 on
the test data. This model has proven effective in capturing complex non-linear
relationships in real estate data, making it the most reliable choice for
estimating house prices in Kabupaten Tangerang.

Keywords: House Price Prediction, Hyperparameter Tuning, Machine
Learning
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