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XLM-ROBERTA-BASED DETECTION OF HATE SPEECH IN
INDONESIAN-ENGLISH CODE-MIXED TEXT

Farrel Dinarta

ABSTRACT

The prevalence of hate speech on digital platforms presents significant challenges,
particularly in multilingual communities where code-switching complicates
detection. This study explores the use of XLM-RoBERTa, a transformer-based
model with robust multilingual capabilities, to detect hate speech within mixed-
language texts, focusing on Indonesian-English code-switching. Traditional
hate speech detection models rely on single-language datasets, limiting their
effectiveness in such environments. We employ a dataset consisting of
Indonesian, English, and code-mixed Indonesian-English language to evaluate
XLM-RoBERTa’s performance, comprised 24.844 training samples, 2.760 test
samples, and 100 supplementary samples additionally. Key hyperparameters
included batch size of 16 and 32, with learning rate spanning from 1e-5 to 5e-
5. The model achieved near-perfect accuracy (99.6%) on the primary test set
and strong generalization across realistic supplementary data with an F1-score of
90.94%. These findings underscore the model’s potential for application in complex
linguistic contexts, contributing to the development of effective multilingual hate
speech detection.

Keywords: code-switching, hate speech detection, mixed-language texts, XLM-
RoBERTa
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DETEKSI UJARAN KEBENCIAN DALAM TEKS CAMPURAN BAHASA
INDONESIA-INGGRIS MENGGUNAKAN XLM-ROBERTA

Farrel Dinarta

ABSTRAK

Prevalensi ujaran kebencian di platform digital menimbulkan tantangan besar,
terutama di komunitas multibahasa di mana praktik alih kode (code-switching)
mempersulit proses deteksi. Studi ini mengeksplorasi penggunaan XLM-RoBERTa,
sebuah model berbasis transformer dengan kemampuan multibahasa yang kuat,
untuk mendeteksi ujaran kebencian dalam teks campuran bahasa, dengan fokus
pada konteks alih kode bahasa Indonesia-Inggris. Model deteksi ujaran kebencian
tradisional umumnya bergantung pada dataset satu bahasa, sehingga efektivitasnya
terbatas dalam konteks multibahasa. Kami menggunakan dataset yang terdiri
dari bahasa Indonesia, bahasa Inggris, dan campuran Indonesia-Inggris untuk
mengevaluasi performa XLM-RoBERTa, yang mencakup 24.844 sampel pelatihan,
2.760 sampel pengujian, dan 100 sampel tambahan. Beberapa hiperparameter
utama meliputi ukuran batch 16 dan 32, serta laju pembelajaran antara 1e-5
hingga 5e-5. Model ini mencapai akurasi hampir sempurna (99,6%) pada set
pengujian utama dan menunjukkan kemampuan generalisasi yang kuat pada data
tambahan realistis dengan skor F1 sebesar 90,94%. Temuan ini menegaskan potensi
model dalam konteks linguistik yang kompleks, serta kontribusinya terhadap
pengembangan deteksi ujaran kebencian multibahasa yang efektif.

Kata Kunci: alih kode, deteksi ujaran kebencian, teks campuran bahasa, XLM-
RoBERTa
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