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PENERAPAN ALGORITMA RANDOM FOREST UNTUK DETEKSI
PENYAKIT JANTUNG DAN OPTIMISASI MENGGUNAKAN FEATURE

IMPORTANCE DAN RANDOMIZED SEARCH

Michael Alexander

ABSTRAK

Penyakit jantung merupakan salah satu penyebab utama kematian di dunia.
Penelitian ini bertujuan untuk membangun model klasifikasi berbasis algoritma
Random Forest guna mendeteksi risiko penyakit jantung menggunakan dataset dari
UCI Machine Learning Repository. Model pertama dibangun menggunakan seluruh
fitur, kemudian dilakukan seleksi fitur berdasarkan nilai feature importance untuk
membentuk model kedua. Evaluasi dilakukan menggunakan metrik akurasi, ROC
AUC, precision, dan recall. Hasil menunjukkan bahwa model dengan fitur terpilih
memberikan efisiensi waktu pelatihan lebih baik dan akurasi lebih tinggi dibanding
model awal, dengan penurunan skor AUC yang dapat ditoleransi. Penelitian ini
menunjukkan bahwa penghapusan fitur yang kurang relevan mampu meningkatkan
efisiensi model tanpa mengorbankan performa secara signifikan.

Kata kunci: akurasi, deteksi penyakit, feature importance, klasifikasi, random
forest
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IMPLEMENTATION OF RANDOM FOREST ALGORITHM FOR HEART
DISEASE DETECTION WITH OPTIMIZATION USING FEATURE

IMPORTANCE AND RANDOMIZED SEARCH

Michael Alexander

ABSTRACT

Heart disease is one of the leading causes of death worldwide. This study aims to
develop a classification model using the Random Forest algorithm to detect the risk
of heart disease, based on data from the UCI Machine Learning Repository. The
first model was built using all available features, followed by a feature selection
process based on feature importance to construct the second model. Evaluation was
carried out using accuracy, ROC AUC, precision, and recall metrics. The results
show that the reduced feature model achieved better training efficiency and higher
accuracy compared to the full-feature model, with only a minor decrease in AUC
score. This study demonstrates that removing less relevant features can improve
model efficiency without significantly compromising classification performance.

Keywords: accuracy, classification, disease detection, feature importance, random

forest
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