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IMPLEMENTASI SUPPORT VECTOR MACHINE UNTUK 

MENDETEKSI PENYAKIT DOWNY MILDEW 

PADA DAUN TANAMAN LABU 

Feiza Joane Stania Lainsamputty 

ABSTRAK 
 
 

Penelitian ini mengimplementasikan Convolutional Neural Network (CNN) dan 
Support Vector Machine (SVM) untuk mendeteksi penyakit pada daun labu, 
dengan fokus pada Downy Mildew, menggunakan dataset Pumpkin Leaf Diseases 
dari Kaggle. MobileNetV2 dimanfaatkan untuk ekstraksi fitur dengan fine-tuning 
20 lapisan terakhir, dilengkapi augmentasi data (flip, rotasi, penyesuaian 
kecerahan) untuk meningkatkan variasi. SVM dioptimalkan dengan 
GridSearchCV untuk menentukan parameter terbaik (C, gamma, kernel: linear, 
RBF, polynomial). Nilai F1-Score juga menunjukkan performa yang konsisten, 
dengan 0.936 untuk split 80% data latih dan 20% data uji dan 0.927 untuk split 
70% data latih dan 30% data uji. Hasil tersebut menunjukkan peningkatan 
performa yang semakin baik seiring dengan bertambahnya data latih. Keseluruhan 
penelitian menunjukkan bahwa ensemble learning dengan CNN untuk ekstraksi 
fitur, maupun SVM untuk klasifikasi dataset mempengaruhi dan meningkatkan 
akurasi yang tinggi dalam proses identifikasi penyakit daun labu secara objektif. 

 

Kata kunci: Penyakit Daun Labu, CNN, SVM, MobileNetV2, GridSearchCV 
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IMPLEMENTATION OF CONVOLUTIONAL  NEURAL NETWORK AND SUPPORT 
VECTOR MACHINE TO DETECT DOWNY MILDEW  

DISEASE ON PUMPKIN PLANT LEAVES 

Feiza Joane Stania Lainsamputty 

ABSTRACT 
 
 
 

This research implements Convolutional Neural Network (CNN) and Support 
Vector Machine (SVM) to detect diseases in pumpkin leaves, with a focus on 
Downy Mildew, utilizing the Pumpkin Leaf Diseases dataset from Kaggle. 
MobileNetV2 is employed for feature extraction with fine-tuning of the last 20 
layers, complemented by data augmentation (flip, rotation, brightness adjustment) 
to enhance variety. SVM is optimized using GridSearchCV to determine the best 
parameters (C, gamma, kernel: linear, RBF, polynomial). The F1-Score values 
also indicate consistent performance, with 0.936 for an 80% training data and 
20% test data split, and 0.927 for a 70% training data and 30% test data split. 
These results demonstrate an improved performance with an increase in training 
data. Overall, the study shows that ensemble learning, with CNN for feature 
extraction and SVM for classification, influences and enhances the high accuracy 
in the objective identification process of pumpkin leaf diseases. 

Keywords:   CNN, GridSearchCV, MobileNetV2, Pumpkin Leaf Disease, SVM  
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