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PREDIKSI KATA BAHASA ISYARAT INDONESIA (BISINDO) BERBASIS
VIDEO MENGGUNAKAN MULTI-ISYARAT I3D DAN ST-GCN

Chrealvin

ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem prediksi bahasa isyarat
indonesia (BISINDO) berbasis video pada level kata dengan mengintegrasikan
fitur multi-cue yang terinspirasi pada penelitian sebelumnya. Metode yang
dipakai menggabungkan model Inflated 3D (I3D) dan Spatio-Temporal Graph
Convolutional Network (ST-GCN) untuk memprediksi berdasarkan fitur global pada
sebuah video yang berupa video instruktor yang didapat meenggunakan YOLOvI11,
pergerkan optik instruktor yang didapat melalui kalkulasi algoritma farneback
dan TV-L1, dan pose tubuh yang diprediksi menggunakan MediaPipe. Tahap
praproses meliputi deteksi instruktor menggunakan YOLOv11, estimasi pergerakan
optik menggunakan metode farneback dan TV-L1, dan prediksi pose menggunakan
MediaPipe. Prediksi dari setiap kombinasi model kemudian dirata-ratakan untuk
menghasilkan hasil prediksi akhir. Sistem ini dievaluasi menggunakan dataset
BISINDO yang terdiri dari 50 kata bahasa Indonesia. Sistem ini mencapai akurasi
top-1 dengan kombinasi rgb+farneback dan rgb+farneback+skeleton, top-3 dengan
kombinasi farneback dan rgb+farneback, dan top-5 dengan kombinasi farneback
masing-masing sebesar 40,82%, 63,27%, dan 77,55%.

Kata kunci: bahasa isyarat, bisindo, i3d, st-gcn
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VIDEO-BASED WORD-LEVEL INDONESIAN SIGN LANGUAGE
(BISINDO) RECOGNITION USING MULTI-CUE I3D AND ST-GCN

Chrealvin

ABSTRACT

This study aims to develop a video-based word-level recognition for Indonesian
Sign Language (BISINDO) by intergrating the multi-cue features inspired by prior
research. The proposed method combines Inflated 3D (I3D) model and Spatio-
Temporal Graph Convolutional Network (ST-GCN) to do a prediction base on
global features: signer video, optical flow, and body posse. Preprocessing method
involves signer detection using YOLOvV11, optical flow estimation using farneback
and TV-L1 algorithms, and pose prediction using MediaPipe. The prediction
model will be averaged to create a final prediction. The model is evaluated
using BISINDO dataset which consist of 50 Indonesian words. This system
achieve top-1 with combinations of rgb+farneback and rgb+farneback+skeleton,
top-3 with combinations of farneback and rgb+farneback, and top-5 with farneback
combination accuracies of 40,82%, 63.27%, and 77.55%, respectively.

Keywords: bisindo, sign language, i3d, st-gcn
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