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IMPLEMENTASI ALGORITMA DECISION TREE DALAM
MENDETEKSI PENYAKIT STROK PADA PRIA

Ayu Febriana Lingga

ABSTRAK

Strok atau Cerebrovascular Disease merupakan sebuah penyakit yang disebabkan
oleh berkurang atau terhambatnya aliran darah dan oksigen ke otak secara tiba-
tiba. Di Indonesia, terdapat peningkatan tren pasien strok sebesar 8,3%, terutama
pada pria. Penyakit strok dapat disebabkan oleh dua faktor, yaitu faktor yang
dapat diubah seperti obesitas, hipertensi, dan diabetes. Sedangkan faktor yang
tidak dapat diubah seperti usia, jenis kelamin, genetik, ras, dan etnis. Pengujian
dilakukan dengan menggunakan dataset Brain Stroke Dataset untuk mengukur
Accuracy, F1-Score, Precision, dan Recall. Penelitian ini menggunakan algoritma
Decision Tree yang merupakan sebuah metode untuk melakukan klasifikasi data
yang bersifat supervised dan berbentuk pohon. Hasil dari penelitian ini adalah
algoritma Decision Tree telah berhasil diimplementasikan dengan menggunakan
rasio dataset 80:20 serta menggunakan Grid Search. Hasil penelitian yang
didapatkan rasio dataset 80:20 dengan Grid Search mendapatkan Accuracy sebesar
72.34%, Precision sebesar 13.33%, Recall sebesar 100%, dan F1-Score sebesar
23.53%. Best Parameter yang didapatkan adalah entropy untuk criterion, 5 untuk
max depth, 2 untuk min samples split, 1 untuk min samples leaf, dan balanced untuk
class weight. Nilai max depth yang rendah membatasi kompleksitas dari decision
tree sehingga tingkat precision cenderung rendah meskipun model mendapatkan
recall yang tinggi.

Kata kunci: Decision Tree, Deteksi, Grid Search, Penyakit Strok, SMOTEENN
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IMPLEMENTATION OF THE DECISION TREE ALGORITHM IN
DETECTING STROKE DISEASE IN MEN

Ayu Febriana Lingga

ABSTRACT

Stroke or Cerebrovascular Disease is a condition caused by a sudden reduction or
blockage of blood and oxygen flow to the brain. In Indonesia, there is an increasing
trend of stroke patients by 8.3%, especially among men. Stroke can be caused by two
factors, namely modifiable factors such as obesity, hypertension, and diabetes, and
non-modifiable factors such as age, gender, genetics, race, and ethnicity. Testing
was conducted using the Brain Stroke Dataset to measure Accuracy, F1-Score,
Precision, and Recall. This study used the Decision Tree algorithm, which is a
method for classifying supervised data in the form of a tree. The results of this study
show that the Decision Tree algorithm has been successfully implemented using
an 80:20 dataset ratio and Grid Search. The research results obtained an 80:20
dataset ratio with Grid Search yielding the highest Recall, which is 100%, Accuracy
of 72.34%, Precision of 13.33%, and F1-Score of 23.53%. The best parameters
obtained are entropy for the criterion, 5 for max depth, 2 for min samples split, 1
for min samples leaf, and balanced for class weight. The low max depth value limits
the complexity of the decision tree so that the precision level tends to be low even
though the model obtains a high recall.

Keywords: Decision Tree, Detection, Grid Search, SMOTEENN, Stroke Disease
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