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HALAMAN PERSEMBAHAN / MOTTO

”Ideas alone have little worth. The value of an innovation lies in its
practical implementation.”

Werner von Siemens, 1865
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IMPLEMENTASI YOLOV8 DAN SAM2 UNTUK PENGABURAN PLAT
NOMOR KENDARAAN INDONESIA BERBASIS VIDEO

Steven Indriano

ABSTRAK

Seiring meningkatnya penggunaan video dalam berbagai aspek kehidupan,
perlindungan data pribadi yang terekspos secara visual seperti plat nomor kendaraan
menjadi tantangan krusial yang diamanatkan oleh regulasi privasi data seperti pada
Undang-Undang Perlindungan Data Pribadi (UU PDP). Penelitian ini bertujuan
untuk merancang dan mengimplementasikan sebuah sistem pengaburan plat nomor
kendaraan yang presisi dan efektif untuk konteks Indonesia. Metodologi yang
diusulkan adalah sebuah alur kerja terintegrasi yang menggabungkan tiga model
yaitu, YOLOv8 sebagai model deteksi objek, BYTETrack sebagai model pembantu
pelacakan objek secara konsisten di seluruh frame video dan penomoran ID, dan
Segment Anything Model 2 (SAM2) sebagai model untuk segmentasi dengan
presisi hingga ke tingkat piksel. Model deteksi YOLOv8 dilatih ulang (fine-tuning)
pada dataset gabungan yang representatif untuk plat nomor Indonesia, termasuk
kendaraan pribadi dan komersial, untuk memastikan akurasi kontekstual yang
tinggi. Hasil deteksi dan pelacakan kemudian digunakan sebagai prompt untuk
SAM2, yang menghasilkan mask presisi untuk proses pengaburan menggunakan
blok putih. Hasil pengujian menunjukkan bahwa sistem yang diusulkan mampu
mencapai akurasi tinggi pada skenario video yang optimal (pencahayaan optimal
dan kualitas video yang jelas). Meskipun terjadi penurunan performa pada kondisi
menantang seperti rekaman CCTV berkualitas rendah dengan sudut pandang atas.
Sistem ini secara keseluruhan telah berhasil membuktikan efektivitas sebagai solusi
pengaburan yang kokoh untuk pengaburan plat nomor kendaraan Indonesia.

Kata kunci: Pengaburan Plat Nomor, Segment Anything Model (SAM2),
YOLOv8
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IMPLEMENTATION OF YOLOV8 AND SAM2 FOR INDONESIAN
LICENSE PLATE BLURRING IN VIDEO-BASED SYSTEMS

Steven Indriano

ABSTRACT

As the use of video continues to increase across various aspects of life, the
protection of personal data visually exposed such as vehicle license plates has
become a crucial challenge mandated by data privacy regulations, including the
Indonesian Personal Data Protection Law (UU PDP). This study aims to design
and implement a precise and effective license plate blurring system tailored to
the Indonesian context. The proposed methodology is an integrated workflow
that combines three models which are YOLOv8 as the object detection model,
BYTETrack as a support model for consistent object tracking and ID assignment
across video frames, and Segment Anything Model 2 (SAM2) as the segmentation
model that enables pixel-level precision. The YOLOv8 detection model is fine-tuned
using a representative combined dataset of Indonesian license plates, including
private and commercial vehicles, to ensure high contextual accuracy. The
detection and tracking results are then used as prompts for SAM2, which generates
precise masks for the blurring process using white blocks. Experimental results
demonstrate that the proposed system can achieve high accuracy in optimal video
scenarios (with good lighting and clear video quality), although performance may
decrease under more challenging conditions such as low-quality CCTV recordings
with top-down angles. Overall, the system has proven to be an effective and reliable
solution for Indonesian vehicle license plate blurring.

Keywords: License Plate Blurring, Segment Anything Model (SAM2), YOLOv8
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