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PENGEMBANGAN MODUL U-TAPIS: SISTEM DETEKSI HUJATAN
MENGGUNAKAN SUPPORT VECTOR MACHINE

Jefer Setiawan

ABSTRAK

Perkembangan teknologi dan penggunaan media sosial yang masif telah
memunculkan berbagai tantangan baru, salah satunya adalah penyebaran ujaran
kebencian atau hujatan di ruang digital. Penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan sebuah sistem deteksi hujatan berbasis teks berbahasa Indonesia
menggunakan algoritma Support Vector Machine (SVM). Dataset yang digunakan
terdiri dari 12.000 data, yang mencakup data sintetik hujatan dari ChatGPT, data
non-hujatan dari penelitian terdahulu, dan data uji yang telah divalidasi oleh ahli
bahasa. Proses preprocessing mencakup pembersihan teks, normalisasi kata alay,
dan penghapusan stopwords. Ekstraksi fitur dilakukan dengan menggabungkan
TF-IDF word-level, char-level, dan fitur leksikon berbasis kamus hujatan. Untuk
mengoptimalkan performa model, dilakukan hyperparameter tuning menggunakan
pustaka Optuna dengan pendekatan Bayesian Optimization. Hasil evaluasi
menunjukkan bahwa model terbaik yang dihasilkan memiliki akurasi sebesar 86%,
dengan nilai precision rata-rata 0.86, recall rata-rata 0.86, dan F1-score rata-
rata 0.86 pada setiap kelas. Sistem ini diimplementasikan dalam bentuk aplikasi
berbasis web yang memungkinkan pengguna menguji kalimat untuk mendeteksi
potensi hujatan secara langsung.

Kata kunci: Deteksi Hujatan, Kamus Hujatan, Optuna, Support Vector Machine,
TF-IDF.
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DEVELOPMENT OF THE U-TAPIS MODULE: HATE SPEECH
DETECTION SYSTEM USING SUPPORT VECTOR MACHINE

Jefer Setiawan

ABSTRACT

The rapid advancement of technology and the widespread use of social media
have given rise to new challenges, one of which is the spread of hate speech or
offensive language in digital spaces. This study aims to develop a text-based hate
speech detection system for the Indonesian language using the Support Vector
Machine (SVM) algorithm. The dataset consists of 12,000 entries, including
synthetic hate speech generated by ChatGPT, non-hate speech data from previous
research, and test data validated by linguists. The preprocessing stage involves text
cleaning, normalization of slang words, and stopword removal. Feature extraction
combines TF-IDF at the word and character levels, as well as lexicon-based
features derived from a hate speech dictionary. To optimize model performance,
hyperparameter tuning is conducted using the Optuna library with a Bayesian
Optimization approach. Evaluation results show that the best-performing model
achieves an accuracy of 86%, with an average precision, recall, and F1-score of
0.86 across all classes. The system is implemented as a web-based application that
allows users to test sentences for potential hate speech in real time.

Keywords: Hate Speech Detection, Hate Word Lexicon, Optuna, Support Vector
Machine, TF-IDF.
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