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DETEKSI UJARAN KEBENCIAN PADA PLATFORM X
MENGGUNAKAN WORD2VEC DAN CONVOLUTIONAL NEURAL

NETWORK (CNN)

Adhy Ardana Setyawan

ABSTRAK

Ujaran kebencian merupakan bentuk komunikasi yang merendahkan atau
menyerang individu maupun kelompok berdasarkan identitas tertentu seperti ras,
agama, atau gender. Fenomena ini semakin meluas di media sosial, khususnya di
platform X (Twitter), yang memungkinkan penyebaran konten negatif secara cepat
dan masif. Kondisi ini menimbulkan kebutuhan akan sistem deteksi otomatis untuk
mengidentifikasi ujaran kebencian dalam skala besar. Penelitian ini bertujuan untuk
merancang dan mengevaluasi model klasifikasi berbasis Convolutional Neural
Network (CNN) guna mendeteksi ujaran kebencian berbahasa Indonesia. Proses
representasi kata dilakukan menggunakan metode word embedding Word2Vec,
yang mampu menangkap konteks semantik dari teks. Dataset yang digunakan
merupakan hasil kombinasi dari data publik dan hasil scraping, kemudian diproses
melalui tahap cleaning, normalization, dan stemming. Hasil evaluasi menunjukkan
bahwa model CNN yang dikembangkan mampu mencapai akurasi sebesar 88,44%,
dengan nilai precision sebesar 89%, recall sebesar 91%, dan F1-score sebesar 90%
pada kelas teks yang mengandung ujaran kebencian. Berdasarkan confusion matrix,
model berhasil mengklasifikasikan 664 data ujaran kebencian secara benar, dengan
57 kasus salah prediksi. Sementara itu, untuk teks non-ujaran kebencian, sebanyak
493 data diklasifikasikan dengan tepat dan 83 data mengalami kesalahan klasifikasi.
Temuan ini menunjukkan bahwa model memiliki potensi untuk diterapkan dalam
sistem moderasi konten berbasis teks secara otomatis dan efisien.

Kata kunci: Convolutional Neural Network, Media Sosial, Pembelajaran Mesin,
Ujaran Kebencian, Word2Vec
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HATE SPEECH DETECTION ON PLATFORM X USING WORD2VEC AND
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)

Adhy Ardana Setyawan

ABSTRACT

Hate speech is a form of communication that demeans or attacks individuals
or groups based on certain identities such as race, religion, or gender. This
phenomenon is increasingly widespread on social media, especially on platform X
(Twitter), which allows for the rapid and massive spread of negative content. This
condition raises the need for an automatic detection system to identify hate speech
on a large scale. This study aims to design and evaluate a Convolutional Neural
Network (CNN)-based classification model to detect hate speech in Indonesian. The
word representation process is carried out using the Word2Vec word embedding
method, which is able to capture the semantic context of the text. The dataset
used is the result of a combination of public data and scraping results, then
processed through cleaning, normalization, and stemming stages. The evaluation
results show that the developed CNN model is able to achieve an accuracy of
88.44%, with a precision value of 89%, a recall of 91%, and an F1-score of
90% in the class of texts containing hate speech. Based on the confusion matrix,
the model successfully classified 664 hate speech data correctly, with 57 cases of
misprediction. Meanwhile, for non-hate speech texts, 493 data points were correctly
classified, while 83 were misclassified. These findings indicate that the model has
the potential to be applied in automated and efficient text-based content moderation
systems.

Keywords: Convolutional Neural Network, Social Media, Machine Learning, Hate
Speech, Word2Vec
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